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Resumo

O presente Trabalho Final de Mestrado (TFM) tem como principal objetivo
analisar quais as varidveis, a nivel demogréafico, economico e social, que explicam o
nimero de beneficirios do Rendimento Social de Insercdo (RSI) no distrito de Lisboa.
Esta analise reparte-se em dois periodos: o0 periodo ‘Pré-Troika’ referente aos anos de

2006 a 2010 e o periodo ‘Pos-Troika’ referente aos anos de 2011 a 2015 inclusive.

Para uma melhor caracterizacdo do nimero de beneficidrios do RSI € necessario
primeiramente compreender o conceito de pobreza e exclusdo social. A pobreza e
exclusdo social consistem na falta de recursos e oportunidades necessarias para poder
ter um nivel minimo de qualidade de vida na sociedade. Nestas condi¢cbes o individuo

ndo se enquadra nos padrGes minimos pelos quais a sociedade se rege.

O Rendimento Social de Insercdo (RSI) tem como principal objetivo ser uma
medida de combate a pobreza da pessoa e/ou familias, que se encontrem numa situacdo
de grave caréncia econdmica, através de um contrato de insercdo e de uma prestagcdo
monetéria. Para os individuos terem acesso a este rendimento € necessario cumprirem

alguns requisitos.

Foi estimado um modelo de regressdo linear miltipla, para os dois periodos em
estudo, de modo a entender quais as variaveis explicativas do ndmero de beneficiarios
do RSI em cada um dos periodos, sendo que essa analise é feita tendo em conta as

alteracOes legislativas do RSI ao longo dos anos.

Palavras-chave: Pobreza, Exclusdo social, Rendimento Social de Insergdo (RSI),

Regressdo linear mdltipla.
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Abstract

The main goal of this Master Final Work is to analyze which demographic,
economic and social variables are more proper to characterize the number of
beneficiaries of the Social Integration Income (SII) in Lisbon. This analysis is parted in
two periods: the "Pré-Troika" period, from 2006 to 2010; and the "post-Troika" period,

from 2011 to 2015, including.

In order to better characterize the number of beneficiaries of Social Integration
Income (SII), it is necessary to understand the concepts of poverty and social exclusion.
Poverty and social excluding consist on the deprivation of resources and opportunities
necessaries to have the minimum level of life quality in society. In these conditions the

individual do not fit in the minimum level of standards that society is based.

The aim of the Social Integration Income (SII) is to fight poverty or the household
who are in a situation of severe economic need, through a contract of insertion and a
monetary benefit. In order to have access to this income the individuals have to fuffill

certain requirements.

Thereby, it was necessary to create a multiple linear regression model for the two
periods covered to understand which the explanatory variables with the greatest impact
are in each period. It was also important to make an analysis taking into account the

legislative changes of the SII over the years.

Keywords: Poverty, Social Exclusion, Social Integration Income (SII), Multiple

Linear Regression.
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Introducéo

A partir de 1970 e devido a crise estrutural, a situacdo de pobreza de uma
significativa parte da populacdo europeia alertou para a importancia da satisfacdo das
suas necessidades bésicas. Esta crise esta associada a rapida evolucdo tecnolégica com a
substituicdo do ‘trabalho vivo’ pelo ‘trabalho morto’ devido a incorporacdo de novas
tecnologias (Guilherme & Reis, 2016). O consequente aumento do desemprego tornou

notoria a necessidade de alterar o sistema de protecdo social.

Concretamente, a partir dos anos 80, foram tomadas medidas de protecéo
adequadas tendo como principal foco o alargamento territorial da implementacdo das

medidas de rendimento minimo de insercdo no contexto Europeu.

Em Portugal, foi criado o ‘“Rendimento Minimo Garantido” (RMG), hoje
designado por “Rendimento Social de Insercdo” (RSI) e, que adiante, passara a ser
designado apenas por RSI. Esta medida visa combater a pobreza das pessoas e/ou
familias que se encontrem numa situacdo de grave caréncia econdmica através de um
contrato de insercdo e de uma prestacdo monetaria. O mesmo tem como principais

objetivos:

- Procurar compreender cada individuo/familia no que diz respeito as
condicionantes que afetam o seu comportamento com o intuito de identificar e

interpretar as suas necessidades;

- Promover a integracdo social dos individuos e do seu agregado familiar que se

encontrem em situagcdo desfavorecida;

- Diminuir a situacdo de caréncia economica de cada individuo/familia;
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- Determinar medidas que fagam com que as familias invistam na melhoria da sua

qualidade de vida;

Para a elaboracdo deste Trabalho Final de Mestrado (TFM) os dados a ser
utilizados séo recolhidos da Rede Europeia Anti-Pobreza (EAPN) e do Instituto de
Seguranca Social (ISS). Este estudo vai trabalhar com o Ndcleo de Lisboa na obtencdo
de dados sobre os 16 concelhos do distrito de Lisboa: Lishoa, Sintra, Mafra, Amadora,
Oeiras, Vila Franca de Xira, Loures, Alenquer, Arruda dos Vinhos, Lourinhd, Sobral de

Monte Agraco, Cascais, Cadaval, Odivelas, Torres Vedras e Azambuja.

O presente TFM tem como principal objetivo explicar o nimero de beneficiarios
do RSI no distrito de Lisboa através de potenciais variaveis. Para isso vao ser estudadas
varidveis de carater demogréafico, econdmico, e social. Também seria importante estudar
varidveis de carater educativo e de saude. Todavia a inexisténcia de informagdo

estatistica impede a consideracdo deste tipo de varidveis.

Neste trabalho define-se uma metodologia para apoiar a decisdo relativamente as
variaveis que melhor explicam o nimero de beneficiarios do RSI no distrito de Lisboa.
Nesse sentido, desenvolve-se um modelo econométrico através do qual sera possivel
analisar e retirar conclusdes sobre quais as variaveis que melhor explicam o ndmero de

beneficiarios do RSI, recorrendo ao software e-views.
A dissertacdo esta dividida em quatro partes principais:

A primeira parte tem como proPoésito a introducdo ao tema em estudo, ou seja,
abordar conceitos como a pobreza e exclusdo social, 0 rendimento social num contexto

europeu e 0 RSI em Portugal.
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A segunda parte é constituida pela metodologia utilizada no estudo, bem como a
apresentacio dos dados usados. E também nesta fase que Se apresentam as variaveis em
estudo, a forma como estas sdo utilizadas, assim como a estatistica descritiva de cada

uma dessas variaveis.

Na terceira parte é elaborada uma andlise empirica a partir da estimacdo de dois
modelos econométricos cada um dizendo respeito a um periodo temporal de cinco anos,
ou seja, com dados de natureza seccional. Estes periodos derivam do facto de Portugal,
principalmente a partir de 2006 se encontrar numa grave situagdo economica. As
exportacbes abrandaram, o investimento diminuiu e o défice externo agravou-se, devido
a situacdo que 0s portugueses estavam a vivenciar desde esse ano. O Fundo Monetério
Internacional (FMI), em 2011, interveio em Portugal com a operacdo de regaste
financeiro do pais. Tendo em conta 0 estado do pais e 0 ano da intervengdo do FMI,
dividiu-se o periodo em analise em dois outros periodos, dando origem a dois modelos
economeétricos. O primeiro modelo econométrico diz respeito aos anos que vdo de 2006
a 2010, o chamado periodo “Pré-Troika”. O segundo modelo econométrico abrange o
periodo de 2011 a 2015, que representa o periodo “Pos-Troika”. Sdo também
apresentados 0s resultados obtidos nos diversos testes economeétricos para que se
consiga perceber se houveram efeitos da crise e quais sdo eles ao nivel do ndmero de

beneficiarios do RSI e ao nivel dos fatores que lhe estdo associados.

Por fim, na quarta parte, serdo sistematizadas as conclusdes identificadas ao longo
do estudo bem como algumas limitacbes ao estudo e eventuais recomendacdes para

estudos futuros.
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1. Revisao da Literatura

1.1. Pobreza e exclusao social

A comissdo sobre Direitos Sociais, Econdémicos e Culturais das Nagfes Unidas
(2001) define a pobreza como uma “condigdo humana caracterizada por privagcdo
sustentada ou cronica de recursos, capacidades, escolhas, seguranca e poder necessarios
para 0 gozo de um adequado padrdo de vida e outros direitos civis, culturais,

economicos, politicos e sociais” (Belén & Asensio, 2010, p. 4).

A pobreza é considerada como falta de recursos, falta de poder, capacidades e
oportunidades para alcancar o nivel minimo de bem-estar na sociedade. Por isso,
“quando os excluidos mergulham num universo de fragilidades, as politicas sociais tém
de possuir a capacidade de abrir horizontes de futuro, conferindo graus suficientes de

confianga a vida das pessoas” (Fernandes, 2000, p. 212).

De acordo com Bruto da Costa (1984, p. 276 a 278) existem dois tipos de pobreza:
pobreza absoluta e pobreza relativa. Considera-se pobreza absoluta quando as pessoas
ndo conseguem satisfazer as suas necessidades basicas, tais como: ndo passar fome, ter
rendimentos para adquirir roupa ou medicamentos. Este tipo de pobreza é muito comum
em paises em desenvolvimento encontrando-se todavia também em paises que fazem
parte da Unido Europeia. A pobreza absoluta € vivenciada principalmente por pessoas
sem-abrigo e comunidades ciganas. Quanto a pobreza relativa, reporta-se a um nivel de
vida, estilo de vida e rendimento abaixo de um limiar estabelecido de acordo com o pais

ou regido onde habitam.

Ao estudar o conceito de pobreza é necessario também ter em conta 0 conceito de

exclusdo social. Esta nocdo surge ligada ao contexto em que o individuo vive no sentido



Sara Nora Analise do nimero de beneficiarios do Rendimento
Social de Insercéo no distrito de Lishoa

de averiguar se 0 seu modo de vida esta de acordo com os padrdes minimos pelos quais
esse contexto se caracteriza. De acordo com Bruto da Costa (2007, p. 21 a 23) existem
cinco modos de exclusdo social: social, cultural, econdmico, patologico e
comportamentos autodestrutivos. Os modos de exclusdo social tém proveniéncias

diferentes, portanto € necessario adotar medidas especificas para cada um dos casos.

Relativamente a exclusdo a nivel social referimo-nos a situagdes que ndo tém lugar
na sociedade devido a organizagdo da mesma e aos estilos de vida predominantes. A
nivel cultural, existem diversos fatores que levam a exclusdo social, a titulo
exemplificativo referenciamos: o racismo, o0 preconceito e a xenofobia. Em relagédo ao
modo econdémico, de forma intuitiva percebemos que diz respeito aos recursos
monetarios de cada individuo. E visivel que a sociedade exclui frequentemente as
pessoas que tém menos possibilidades econdmicas. Por fim, os fatores patoldgicos e
comportamentos autodestrutivos dizem respeito a individuos com problemas de
toxicodependéncia e alcoolismo ou pessoas com doencas psiquidtricas. Estes fatores

levam a que a sociedade 0s exclua, até mesmo na procura de emprego ou habitacéo.

O Instituto Nacional de Estatistica (INE) adotando a definicdo do EUROSTAT
define a linha de pobreza, como “Limiar do rendimento abaixo do qual se considera que
uma familia se encontra em risco de pobreza. Este valor foi convencionado pela
Comisséo Europeia como sendo o correspondente a 60% da mediana do rendimento por

adulto equivalente de cada pais™

Sendo que esta linha de pobreza apenas tem em conta
o rendimento monetario € no entanto necessario ter em conta outros conceitos que
levam a pobreza/exclusdo social, adotando uma perspetiva multidimensional do

problema da pobreza.

L http://smi.ine.pt/Conceito/Detalhes/5832
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Nos anos 90 assistiu-se por parte das organizagdes estatais e privadas, a um maior
foco no combate a pobreza e exclusdo social no que diz respeito aos grupos socais mais
wulneraveis. Um desses exemplos é: o Programa de Luta Contra a Pobreza que levou a
uma melhor coordenacdo das politicas e a criacdo dos Comissariados Regionais do

Norte e do Sul de luta contra a Pobreza.

1.2. O rendimento social no contexto europeu

A necessidade da criacdo de medidas que combatessem a pobreza e que permitissem
a cada individuo satisfazer as suas necessidades basicas, bem como ter prote¢do no que
diz respeito aos fatores politicos, econdmicos, culturais e socais levou a que no século
XIX e principalmente no século XX a grande maioria dos paises europeus criasse um

sistema de protecdo social onde estariam incluidas medidas dessa natureza.

Neste sentido, 0 objetivo dessas medidas é “dispor apoio monetdrio e ndo monetario
como a qualificacdo e formacdo profissional, cujos beneficiarios, em parte, sdo pessoas
em situacdo de desemprego de longa duragcdo com recursos monetérios, tanto familiares,
como do seguro-desemprego, se for o caso, insuficientes a sobrevivéncia, desde que
cumpram determinadas condicdes a elegibilidade como a obrigacdo de procurar

emprego.” (Guilherme & Reis, 2016, p. 310)

Na Alemanha, em 1961, surge o rendimento minimo, como complemento de outras
medidas de protecdo social j& existentes. Trés anos depois, em 1963, surgem medidas da
mesma natureza em paises como a Suécia, a Finlandia e Holanda. Estas medidas eram
importantes para os individuos pelo facto de o rendimento recebido corresponder

aproximadamente ao salario minimo do respetivo pais.
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Paises como a Bélgica e a Irlanda criaram as suas medidas na década de 70, mais
concretamente a Bélgica em 1974 e a Irlanda em 1977. Sentiram esta necessidade
devido a recessdo economica que se fazia sentir provocando um aumento significativo

do desemprego que, por consequéncia, levou também ao aumento da pobreza.

No entanto, as dificuldades a nivel financeiro continuaram a aumentar e foi evidente
gue as medidas entdo adotadas ndo estavam a ter a eficacia pretendida. Surge, entdo, a
necessidade de combinar a prestacdo monetaria ja existente com medidas sociais e
profissionais de integracdo social. O Luxemburgo criou o Rendimento Minimo
Garantido em 1986 e Franca, em 1988, criou 0 “Revenu minimum d’ Insertion”. Em
Espanha, entre 1988 e 1992, surgiram medidas que variavam nas 17 comunidades
autbnomas, isto €, em algumas comunidades eram vistas como um direito enquanto
noutras dependiam dos recursos disponiveis. Em 1997, é a vez de Portugal criar uma
medida de protecdo social, a qual se deu a designacdo de “Rendimento Minimo

Garantido” (RMG); tal como foi anteriormente referido.

Os paises que em 2004 passaram a fazer parte da Unido Europeia também
implementaram estas medidas, a excecdo da Hungria. No entanto, 0s montantes

recebidos por cada beneficiario ndo sdo significativos.
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1.3. Rendimento Social de Insergéao

De acordo com a declaracdo universal dos direitos humanos, publicada em Diario da
Reptblica a 9 de Margo de 1978, o artigo 25° n°l refere: “Toda a pessoa tem direito a
um nivel de vida suficiente para lhe assegurar e a sua familia a salde e o bem-estar,
principalmente quanto a alimentacdo, ao vestuario, ao alojamento, a assisténcia médica
e ainda quanto aos servicos sociais necessarios”, Esclarecendo que todos os cidaddos
tem direito a um nivel minimo de vida e que, por isso, foi necessério criar uma medida

de protecéo social.

Em 1992, o Conselho de Ministros da Unido Europeia recomendou aos Estados
Membros que reconhecessem a luta contra a exclusdo social e o direito dos individuos
de viver em conformidade com a dignidade humana. Tendo em conta esta
recomendacdo, em 1996, cria-se 0 Rendimento Minimo Garantido (RMG), entrando em

vigor em 1997, o qual mais tarde, deu origem ao Rendimento Social de Inser¢do (RSI).

Esta medida foca-se no apoio ao rendimento e em oportunidades de participar em
programas de inser¢cdo social, com o intuito de assegurar 0S recursos minimos
necessarios para que os individuos e seus familiares consigam satisfazer as necessidades

bésicas e incentivar a insercdo tanto a nivel social como profissional.

O Rendimento Minimo Garantido (RMG) e mais tarde o Rendimento Social de
Insercdo (RSI) que “ao aplicar uma nova metodologia de intervencdo e a construgdo de
uma rede de apoio social num trabalho ativo e preventivo, estd a introduzir em Portugal
novas modalidades de funcionamento do Estado-Providéncia, diferenciando os apoios

em funcdo das necessidades dos beneficiarios.” (Rodrigues, 2010, p. 213) Isto s6 podera
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acontecer se esta medida for desenvolvida com tempo e uniformizada com o principio

da territorializacdo da aplicacdo das politicas sociais.

Ao longo dos anos existiram diversas alteracdes legislativas a medida implementada

em 1997, apresentadas no Anexo A- 1.

1.4. Condi¢bes de acesso ao Rendimento Social de Insercéo

De acordo com o ISS (2017) para ter acesso a0 RSI € necessario cumprir 0s
seguintes requisitos: o individuo tem de ter residéncia legal em Portugal, encontrar-se
em situacdo de caréncia econdmica grave, ter pelo menos 18 anos 2, ndo se encontrar em
situacdo de prisdo preventiva ou a cumprir pena de prisdo nem estar institucionalizado
em equipamentos financiados pelo Estado. E também necesséario, caso esteja
desempregado e apto para trabalhar, estar inscrito no Centro de Emprego da area onde

reside.

Por outro lado, o individuo tem de autorizar a Seguranca Social a poder aceder a
todas as informacOes relevantes de forma a poder avaliar a sua situagédo

socioeconomica, sendo esta declaracdo obrigatdria no ato do pedido do RSI.

Caso o individuo viva sozinho, para ter acesso a este rendimento é necessario que a
soma dos rendimentos mensais seja inferior a 183,84€. Caso viva com familiares a soma
dos rendimentos mensais de todos os elementos tem de ser inferior ao valor maximo do
RSI. O valor mdximo do RSI é calculado em fungdo do ndmero de pessoas que fazem

parte do agregado familiar e da idade de cada um deles.

2 Exceto se estiver gravida, for casado/unido de facto ha mais de dois anos e/ou tiver menores ou
deficientes a seu cargo
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Assim, o titular e cada um do(s) individuo(s) pertencente(s) a esse agregado
consoante seja menor ou maior de idade, tem direito a receber os seguintes valores:
e Pelo titular - € 183,84 (100%) do valor do RSI;
e Porcada individuo maior de idade - € 128,69 (70%) do valor do RSI;

e Por cada individuo menor de idade - € 91,92 (50%) do valor do RSI.

E preciso também ter em conta o valor do patriménio mobiliario e o valor dos bens
mowveis do requerente e do seu agregado familiar. O valor do patriménio mobilirio
(dePositos bancarios, certificados de aforro, entre outros) e o valor dos bens moveis (por
exemplo, veiculos automoéveis) ndo pode ser superior a 60 vezes o valor do Indexante de

Apoios Sociais (IAS) que neste momento ¢ de 25.279,20€.

A prestacdo do RSI pode ser acumulada com outras prestaces, como por exemplo,
pensdo social de wvelhice, pensdo social de invalidez, abono de familia, subsidio de

doenca, subsidio de desemprego, entre outros.

Por fim, 0 RSI tem a duragdo de 12 meses sendo que € obrigatorio pedir a renovacao
da prestacdo dois meses antes do fim do contrato. Para o pedido de renovacdo €
necessario entregar o formulario de requerimento com a indicacdo de que se trata de um
pedido de renovagdo e os documentos que tenham sofrido alteragdes ou que tenham

perdido a validade.
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Efeitos do Rendimento Social de Insercédo: Beneficiarios

Esta medida apesar de ter impactos individuais nos beneficidrios também tem

associados outros efeitos (Dias, 2010, p. 45 a 46), nomeadamente:

Carater de compromisso garantido: o RSI € uma medida de propriedades
regulares e garantidas, que permite suportar as despesas fixas e as necessidades
bésicas.

Garantia de padrdes minimos de qualidade de vida: a prestacdo garante que oS
individuos tenham rendimentos para satisfazer as suas necessidades basicas.
Elevacdo pessoal e integracdo social: € um ponto com o qual se deve ter elevada
preocupacdo. E necesséario que os beneficiarios se integrem na sociedade, tendo
esta um papel decisivo na conducdo do processo. Como suporte de integracdo na
sociedade devemos ter em conta aspetos tais como: a autoestima, a motivacao, a
dignidade pessoal ou desenvolvimento das capacidades socioprofissionais.
Melhoria das condicdes habitacionais: com a prestacdo do RSI, é possivel aos
beneficidrios obterem melhores condicbes habitacionais através da mudanca
para uma habitagdo melhor ou com um valor de renda mais baixo.

Melhoria das condicbes de educacdo, formacdo e insercdo profissional: A
formacdo combate a soliddo e o isolamento em que os individuos se encontram
promovendo simultaneamente a sua integracdo em grupos. E importante também
referir que o RSI produz efeitos positivos nos individuos que se encontrem em
situacdo de desemprego recente. Por fim, devemos ter em conta a idade como
sendo uma caracteristica diferenciadora na procura de trabalho, ou seja, no

mercado de trabalho os jovens sdo vistos com maior capacidade de realizacdo de

11
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trajetdrias profissionais ascendentes, mesmo que se encontrem entre os titulares

cuja situacdo de pobreza ja se arrasta a algumas geracdes.

1.6. Caracterizacao dos concelhos do distrito de Lisboa

Neste ponto irdo contextualizar-se, de forma sucinta, as principais caracteristicas de

cada concelho do distrito de Lisboa.

O concelho de Lisboa é o maior do distrito em termos populacionais devido a
migracio dos habitantes. A nivel econdmico, baseia-se no setor terciario. E também

neste concelho que se encontra a maioria das sedes das empresas multinacionais.

Sintra € um dos concelhos que apresenta melhores condicBes de habitabilidade,
levando a uma maior facilidade de regeneracdo da mesma. Em termos econdmicos,
tanto o setor primario como o setor secundario tem tido um decréscimo nos Ultimos
anos. O setor tercidrio tem tido uma evolugdo significativa devido ao aumento de

estabelecimentos, como por exemplo: servicos de transportes.

O concelho de Mafra apresenta uma evolucdo demogréfica positiva ao longo dos
anos. Este crescimento, de acordo com a Cémara Municipal de Mafra, deve-se a
atratividade que o concelho gera pela qualidade de vida proporcionada através das

infraestruturas criadas ao longo dos anos.

Na Amadora, a densidade populacional nos anos de 2006 até 2013 diminuiu tendo
como principal causa a crise. A partir de 2013 até 2015 a populagdo encontra-se em
crescimento, detendo em 2015 cerca de 176 298 habitantes. Ao analisar as
caracteristicas socioecondmicas do concelho apercebemo-nos que o nimero de pessoas

inscritas no centro de emprego diminuiu cerca de 9.4% no Gltimo ano.

12
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Oeiras € um concelho que vive essencialmente do setor tercidrio onde as atividades
de servico ligadas as empresas, financeiras ou imobiliérias tém um peso maior do que as

atividades relacionadas com o comércio, educacdo ou salude.

Em Vila Franca de Xira a sua principal atividade baseia-se no setor terciario,

particularmente ao nivel do comércio e servicos.

No concelho de Loures de 2006 até 2013 a variacdo populacional foi positiva. De
2013 para 2015 teve um decréscimo. E relevante salientar que existiu uma diminuicdo

do nimero de individuos sem escolaridade e com apenas 0 ensino basico.

Alenquer é um concelho em expansdo onde a base econdmica assenta na agricultura
(setor primério), principalmente no cultivo da vinha e na producdo do vinho. Estando
em proximidade geografica com a Area Metropolitana de Lisboa apresenta um elevado

crescimento no que diz respeito as infraestruturas de transportes.

No concelho de Arruda dos Vinhos o setor que tem maior poder € o setor terciario,
nomeadamente 0 comércio. Mas, também a indUstria e a agricultura contribuem para a

atividade econdmica do concelho.

Na Lourinhd devido a sua posicdo geografica e a area agricola existente, 0s
principais focos econdmicos sdo a pesca e a agricultura, tendo também algum impacto o

pequeno Comércio.

A populagdo do concelho de Sobral de Monte Agrago ao longo dos anos foi
deixando a atividade predominante até entdo: a agricultura (setor primario) e também a
indUstria (setor secundario). Atualmente o setor terciario tem um maior impacto na

economia da regido e emprega a maior parte da populagéo ativa.

13
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O concelho de Cascais tem como principal poténcia a sua economia, sendo o
concelho com um elevado numero de empresas e que aproveita na totalidade as suas

caracteristicas naturais: o turismo, a atividade pesqueira e o comeércio local.

Ao longo do anos, no concelho do Cadaval, o setor primario tem vindo a perder a
sua importancia na economia local, nomeadamente a agricultura e a cacga, sendo que 0s

setores secundarios e terciarios tém ganho um maior peso.

O concelho de Odivelas apresenta uma tendéncia positiva na evolugdo do
crescimento econdmico com o aparecimento de grandes infraestruturas na regido. Por
outro lado, ao analisar as caracteristicas sociodemograficas € notdrio um ligeiro

aumento populacional ao longo dos anos.

Em Torres Vedras, na area econdmica, predomina a atividade agricola (vinha e

horticultura), a industria agroalimentar, a indUstria metaldrgica e o comércio a retalho.

Por dltimo, o concelho da Azambuja tem vindo ao longo dos anos a apostar o seu
desenvolvimento em trés pontos fulcrais: a indUstria, as escolas e o comércio. Tem

como objetivo promover o futuro através da inovacgdo, principalmente dos jovens.

14
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2. Dados e metodologia

Os dados utilizados neste estudo foram disponibilizados pela Rede Europeia Anti-
Pobreza (EAPN) e pelo Instituto da Seguranca Social (ISS). Sdo dados seccionais de
carater econdémico, social e demogréfico. Para este estudo ser mais completo, dever-se-
lam também tratar os dados de carater educativo e de salde, no entanto verificAmos a

inexisténcia dos mesmos para as variaveis em estudo.

O intervalo de tempo a que se refere este estudo é de 10 anos, compreendido entre
2006 e 2015, sendo que os dados analisados sdo divididos em dois modelos
econométricos. O primeiro modelo diz respeito ao periodo de 2006 a 2010, ou seja, 0
periodo ‘Pré-Troika’. O segundo modelo, foca-se no periodo de 2011 a 2015, ou seja, 0
periodo ‘Pés-Troika’. Para cada um dos intervalos de tempo, sera calculado o valor
médio de cada varidvel baseado na informacdo disponivel para cada concelho e estima-
se um modelo de regressdo linear mdltipla com dados seccionais. O ndmero de

observacdes sdo 16, de acordo com o nimero de concelhos do distrito de Lisboa.

A varidvel dependente € o ndmero de beneficidrios do RSI no distrito de Lisboa e as
potenciais variaveis explicativas sdo 7, ou seja: a populacdo residente € o numero de
pessoas que habitam em cada concelho a maior parte do ano ou detém a totalidade ou a
maior parte dos seus bens; o NUmero de Beneficiarios de Prestacdes de Desemprego
(onde se encontra incluido o subsidio de desemprego, o subsidio social de desemprego,
subsidio social desemprego subsequente e prolongamento do subsidio social de
desemprego); o NUmero de Beneficiarios do Subsidio de Desemprego que consiste na
populacdo que recebe um montante compensatorio que é atribuido pela seguranca social
durante um periodo de tempo limitado enquanto o beneficiario que perdeu o seu

emprego procura um novo; o Ndmero de Titulares com Processamento de Abono de
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Familia, o qual consiste numa prestacdo monetaria atribuida que visa compensar 0s
encargos familiares no que diz respeito as criancas e jovens; o NUmero de Requerentes
com Processamento de Abono de Familia e que consiste nas familias que pretendem
obter essa mesma prestacio monetaria; o indice de Dependéncia de Jovens, que reflete a
relacdo entre a populacdo jovem e a populacdo que se encontra em idade ativa, 0 que em
termos praticos indica, 0 quociente entre 0 nimero de pessoas com idades entre os O e
14 anos e 0 nimero de pessoas com idades compreendidas entre os 15 e 0s 64 anos e a
Proporcdao do Poder de Compra que representa o peso de cada concelho na obtencdo de

bens e servigos.

Na Tabela I, estdo indicadas as variaveis e a sua designacdo ao longo do estudo.

Tabela | — Indicadores em estudo

Variaveis Designagéo
NUmero de Beneficiarios do RSI BENRSI
Populagdo Residente POPRES
Numero de Beneficiarios de Presta¢cdes de Desemprego BPRESDES
Numero de Beneficiarios do Subsidio de Desemprego BSUBDES
NUmero de Titulares com Processamento de Abono de Familia TPROCABONFAM
Numero de Requerentes com Processamento de Abono de RABONFAM
Familia
indice de Dependéncia dos Jovens IDEPJO
Proporc¢ao do Poder de Compra PPCOMPRA
Média do Numero de Beneficiarios de Prestacbes de Desemprego DESMED
e NUmero de Beneficiarios do Subsidio de Desemprego
Soma do Numero de Requerentes com Processamento de Abono RT
de Familia com o NUmero de Titulares com Processamento de
Abono de Familia
Numero de Beneficiarios de PrestacGes de Desemprego menos PRES
Numero de Beneficiarios do Subsidio de Desemprego
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2.1. Metodologia

O estudo adota uma metodologia quantitativa porque se baseia numa analise
estatistica e econométrica da variavel em analise — nimero de beneficiarios do RSI no

distrito de Lisboa.

Em primeiro lugar, ird realizar-se uma caracterizacdo da amostra a partir da anélise
das variaveis e das estatisticas descritivas de cada uma das varidveis consideradas.
Posteriormente procede-se a construcdo do modelo e a uma analise econométrica

através do modelo de regresséo linear multipla.

O modelo de regressao linear miltipla analisa a relacdo entre a variavel dependente
e as varidveis independentes. Visto este modelo apresentar mais do que uma variavel
independente denomina-se de modelo de regressdo linear multipla. O modelo geral é

apresentado pela equacéo 1:
D Y= By +B X+ +BX+e

De acordo com a equagdo 1: X,,..,X, representam as variaveis explicativas ou
independentes medidas sem erro, ou seja, ndo aleatorias; Y representa a variavel
dependente; B,, ..., B, representam os parametros desconhecidos do modelo, ou seja: 0s
parametros que gueremos estimar e, por fim, ¢ traduz-se na variavel aleatoria residual
onde se procuram incluir todas as influéncias no comportamento da variavel Y que ndo
podem ser explicadas de forma linear pelo comportamento das variaveis X, ..., X, €

pelos possiveis erros de medicéo.
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Para a aplicacdo do modelo é necessario a verificacdo de alguns pressupostos,

nomeadamente:

=

Os erros (g;) sdo variaveis aleatorias de média zero;

2. Os erros (g;) sdo variaveis aleatorias de variancia constante — HipOtese de
homocedasticidade;

3. As variaveis aleatorias ¢, €5, ..., €, sao independentes;

4. As variaveis explicativas (X, ...,X,) sdo nao correlacionadas — hipGtese de
auséncia de multicolinearidade entre as variaveis explicativas, isto €, nenhuma
varidvel pode ser obtida a partir de qualquer combinacdo linear de outras
varidveis do modelo;

5. Oserros ¢; seguem uma distribuicdo normal -g; ~ N(0;0%)

A analise de qualidade do modelo é realizada através de diversos testes, nomeadamente:

e Teste a significancia individual de cada coeficiente; consiste em testar a

nulidade de um coeficiente e implicitamente avaliar se a correspondente variavel
explicativa tem poder explicativo sobre a varidvel dependente. Para a realizagdo

deste teste as hipoteses (2) e a estatistica-teste (3) sdo dadas por:

H,:(; =0
@) {H(l):ﬁ]]- * 0

B'—ﬁ'
=0,1,..., k BT ="=~t, 4

aycjj
Se Hy ndo € rejeitada, entdo podemos retirar a varidvel do modelo, isto porque, esta
variavel ndo influéncia a resposta de forma estatisticamente significativa.
e Teste a significancia global do modelo; tem o intuito de testar se a regressdo ndo
é significativa, ou seja, ndo existe relacdo linear entre a variavel dependente e o
conjunto de variaveis independentes utilizadas. As hipdteses testadas (4) e a

estatistica-teste (5) sdo:
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Ho:Bo =Py =" =B =0 TR k 3
(4) {Hl:ﬂj # 0,para qualquer j=1, ...,k () F = ﬁ ~Foa
n-k-1

rejeitamos Hy, significa que pelo menos uma variavel explicativa contribui

significativamente para 0 modelo.

O teste de autocorrelacdo é utilizado para testar a presenca de autocorrelacdo nos
residuos. A autocorrelacdo indica que as varidveis residuais  estdo
correlacionadas. Esta verificacdo efetua-se através do teste de Godfrey. Sendo
Ho a auséncia de autocorrelagdo e H; a presenca de autocorrelacdo no modelo. A
estatistica-teste utilizada é dada por:
(6) BG = nR*~%R?(q)*
Teste de homocedasticidade, pelo teste de Breusch-pagan-Godfrey, utilizado
para testar a hipOtese nula de que as variancias das varidveis residuais €
constante (homocedasticidade) contra a hipdtese de que as mesmas sdo uma
funcdo multiplicativa de uma ou mais varidveis. A estatistica-teste € dada por:
(7) LM = n. R~y _,5
Teste de qualidade do ajustamento/especificacdo do modelo (pelo teste de
Ramsey RESET) para testar os erros de especificacdo, como por exemplo:
variaveis independentes omitidas, forma funcional incorreta ou erros de medida

de variaveis. A Hipotese de teste (8) e a estatistica de teste (9) utilizada séo:

Hy:8,=6,=0 SSR
— k
®) {HI: H, é falsa ©) F = SEE ~F_ k-1
n-k-1

% SSR — Soma dos Quadrados da Regress&o, SSE — Soma dos Quadrados dos Residuos

* R2_ Coeficiente de determinacgdo, g — Ordem méxima de desfasamentos

5 é; — Estimativa dos erros ¢;
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e Andlise de multicolinearidade através da matriz de correlacdo entre o0s
regressores.

e Por Uktimo, para uma melhor escolha dos modelos estudados vai-se proceder a
analise do critério de informacdo de Akaike (AIC), critério bayseano de

Schwartz (BIC), critério Hannan- Quinn e teste de Jarque Bera.

2.2. Estatistica descritiva das variaveis

Para proceder a analise das estatisticas descritivas, ir-se-a analisar o Anexo B- 1, em
relacdo aos dois periodos em estudo, sendo o primeiro periodo referente aos anos de

2006 a 2010 inclusive e o segundo periodo referente aos anos de 2011 a 2015 inclusive.

Em relacdo ao nimero médio de beneficiarios do RSI o valor maximo € atingido no
concelho de Lisboa em 2010 e 2011, sendo que o menor numero de beneficiarios se
regista em 2006 e 2015 no concelho de Arruda dos Vinhos. Mesmo havendo cada vez
mais restricbes de acesso a esta medida, verificou-se um aumento do ndmero de

beneficiarios ao longo dos anos.

Os nimeros médios em relagdo a variavel “Populagdo Residente” sdo de 139 312,2 e
140 063,7 no primeiro e segundo periodo, respetivamente. Sendo o valor médio maximo
referente ao concelho de Lisboa e o minimo referente ao concelho de Sobral de Monte
Agraco. Existe uma disparidade entre o valor maximo e minimo em ambos 0s periodos.

Isto deve-se, por exemplo, a dimensdo da &rea geografica de cada um dos concelhos.

A média do nimero médio de Beneficiarios da Prestacdo de Desemprego € 5
609,075, sendo que o valor maximo corresponde ao concelho de Lisboa e 0 minimo a

Sobral de Monte Agraco. No segundo periodo o valor médio maximo regista-se no ano
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de 2012 e corresponde ao concelho de Lisboa enquanto o valor médio minimo

corresponde ao concelho de Sobral de Monte Agrago em 2011.

Em relacdo ao ndmero de Beneficiarios do Subsidio de Desemprego, em ambos 0s
periodos, o valor médio mais elevado corresponde ao concelho de Lisboa e o valor
médio mais baixo corresponde a Arruda dos vinhos e Sobral de Monte Agraco. O
Concelho de Lisboa, sendo o que tem maior area geografica e consequentemente mais
populacdo residente, leva a que o numero de beneficiarios desta medida seja, também,

mais elevado em ambos os periodos.

O indice de Dependéncia de Jovens apresenta o valor médio de 24,30% no primeiro
periodo e ligeiramente mais elevado no segundo periodo com 24,53%. O indice mais

elevado corresponde ao concelho de Azambuja em 2014.

Em relacdo ao nimero médio de Requerentes com Processamento de Abono de
Familia. 0 nimero mais elevado refere-se aos anos de 2009 e 2011, no concelho de
Lisboa, e 0 nimero mais baixo aos anos de 2006 e 2013 no concelho de Sobral de

Monte Agraco.

O numero médio de Titulares com Processamento de Abono de Familia apresenta 0s
valores médios mais elevados no concelho de Lisboa, nos anos de 2009 e 2011. Os
valores mais baixos correspondem a Sobral de Monte Agrago nos anos de 2006 e 2013.
E importante referir que em 2009 da-se o ‘pico’ da crise, dai ser 0 ano em estudo que

apresenta um maior numero de requerentes ou titulares de abono de familia.

Por d(ltimo, o valor médio da Proporcdo do Poder de Compra é de 1,86%,
atingindo o maximo de 10,79% e o minimo de 0,076%, no primeiro periodo. Referente

aos anos de 2011 a 2015, o valor médio é de 1,79% (mais baixo do que no primeiro
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periodo). Sendo o valor maximo no ano de 2007 e 2011 no concelho de Lisboa e o valor

minimo no ano de 2007 e 2011 em Sobral de Monte Agraco.
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3. Analise empirica: modelo de regressao linear multipla

Neste capitulo pretende-se apresentar um modelo econométrico explicativo do
numero de beneficiarios do RSI em fungdo das variaveis apresentadas anteriormente no
periodo referido para este estudo. A partir do ensaio de varias modelagdes considerando
as variaveis originais ou um conjunto delas, foi possivel identificar os fatores
determinantes da varidvel em estudo. A andlise da qualidade do modelo foi realizada
através dos testes apresentados no capitulo 2. Para estes testes considerou-se sempre um
nivel de significancia de 5%. A seguir, analisam-se detalhadamente os modelos

propostos.

3.1. Modelo ‘Pré-Troika’ — periodo 2006 a 2010

Foram ensaiados varios modelos para explicar o nimero de beneficiarios do RSI nos

periodos em estudo.

O primeiro modelo econométrico que se vai estudar relaciona o numero de
beneficiarios do RSI (BENRSI) com a populacdo residente (POPRES), numero de
beneficiarios de prestacbes de desemprego (BPRESDES) e o nimero de beneficiarios

do subsidio de desemprego (BSUBDES), traduzindo-se desta forma:
(10) BENRSI = 8, + B,POPRES + B,BPRESDES + B,BSUBDES + ¢

De acordo com a definicdo de cada varidvel, a relacdo esperada entre a varidvel
dependente e as variaveis BSUBDES e BPRESDES devera ser positiva, ou seja, se 0
nimero de pessoas que usufruem do subsidio de desemprego ou de outro subsidio

aumenta, entdo, o nimero de beneficiarios do RSI tende a aumentar. Em relacdo a
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variavel POPRES ja ndo é tdo intuitivo, varia consoante as caracteristicas

sociodemogréficas e econdémicas da populacdo em causa

Ao analisar o Anexo C- 1, verifica-se que as variaveis BSUBDES (p-value = 0,03),
POPRES (p-value = 0,0002) e BPRESDES (p-value = 0,04) sdo estatisticamente
relevantes para explicar a variavel dependente. O coeficiente de determinacdo (R-
squared) é de 0,9544, o que significa que 95,44% da varidvel dependente consegue ser

explicada pelo modelo.

Em relacdo, a nulidade conjunta dos coeficientes de regressdo, a estatistica-F €
83,73936, correspondendo a um p-value =0, rejeitando-se a hipdtese nula, ou seja, ndo
existe evidéncia de o modelo proposto ser inadequado na sua globalidade, para

descrever o comportamento do regressando.

As variaveis BPRESDES (0,9998 e 0,9759), BSUBDES (0,9998 e 0,9755) e
POPRES (0,9759 e 0,9755) encontram-se correlacionadas, no entanto ndo significa que
uma “leve” a outra. Isto €, as variaveis tendem a variar no mesmo sentido. A sua

inclusdo individual poderd por isso originar problemas de multicolinearidade.

O segundo modelo econométrico que se vai estudar relaciona o nlmero de
beneficiarios do RSI (BENRSI) com a soma do numero de requerentes com
processamento de abono de familia mais o ndmero de titulares com processamento de
abono de familia (RT) por forma a inclur no modelo uma variavel que traduza o
impacto do abono de familia na variavel dependente e, adicionalmente, com o indice de

dependéncia dos jovens (IDEPJO) e a propor¢do do poder de compra (PPCOMPRA):

(11) BENRSI = B, + B,RT + B,IDEPJO + B,PPCOMPRA + ¢
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A variavel RT pode-nos levar a crer que o sinal do seu coeficiente seja positivo.
Com o aumento do nimero de requerentes e titulares com processamento de abono de
familia, existe a possibilidade de o ndmero de beneficidrios do RSI também aumentar.
O coeficiente relativo ao indice de dependéncia dos jovens (IDEPJO) deverd apresentar
um sinal positivo, pois se 0s jovens se tornarem independentes mais tarde, os pais
tendem a ter mais dificuldades financeiras. Por fim, o sinal esperado do coeficiente
relativo a propor¢do do poder de compra (PPCOMPRA) é negativo, pois se 0 nimero de

beneficiarios aumentar o poder de compra deveré diminuir.

Ao analisar o Anexo C- 2, as varidveis RT (p.value= 0,0118) e PPCOMPRA
(p.value=0,0034) sdo a nivel individual estatisticamente significativas para o modelo.
Por outro lado, a varidvel IDEPJO ndo € estatisticamente significativa (p.value=0,0975),
no entanto, com um nivel de significincia de 10% pode-se considerar estatisticamente
relevante. O modelo explica cerca de 95,43% do nimero de beneficiarios do RSI, o que

contribui para atestar a sua qualidade.

Com a realizagdo do teste F, que apresenta um p-value =0, rejeitando-se a hipotese
nula, concluimos que o modelo ndo evidéncia ser inadequado para descrever o

regressando.

As variaveis RT e PPCOMPRA encontram-se correlacionadas entre si (0,8974).
Assim, se a soma do nimero de requerentes e titulares com processo de abono de
familia aumentar, a proporcdo do poder de compra também ird aumentar. A variavel
IDEPJO (-0,3653 e -0,4335) ndo se encontra correlacionada com nenhuma outra

variavel.
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O terceiro e Ultimo modelo econométrico que se ira estudar relaciona 3 variaveis:
média dos beneficiarios das prestacdes de desemprego e dos beneficidrios do subsidio
de desemprego (DESMED); a soma do nimero de requerentes com processamento de
abono de familia e o nimero de titulares com processamento de abono de familia (RT) e

a populacédo residente (POPRES), representando-se pela seguinte equacao:
(12) BENRSI = S, + 8,DESMED + B,RT + ,POPRES + ¢

O sinal esperado do coeficiente 1, que corresponde a varidvel DESMED, ndo é
interpretado de forma intuitiva porque € um complemento ao RSI. As variaveis RT e

POPRES, como j& explicado anteriormente, tendem a ter um sinal esperado positivo.

De acordo com o Anexo C- 3, ao fazer um teste de significancia individual verifica-
se que as varidveis DESMED (p-value = 0,0747) e RT (p-value =0,3479), ndo sdo
estatisticamente significativas para o modelo. A variadvel POPRES ¢é estatisticamente
significativa com um p-value de 0,0117. Em relagdo ao coeficiente de determinagcdo este
é de 0,937860, ou seja, as variaveis independentes explicam cerca de 93,79% do

nimero de beneficiarios do RSI.

Tendo em conta o teste a significancia global do modelo, a regressdo apresenta um
p-value = 0, portanto, rejeita-se a hipdtese nula. Indica que no modelo ndo existe

evidéncia de ma especificacdo do mesmo.
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modelos propostos em analise.

Tabela Il — Resultado de estimagao no periodo ‘Pré-Troika’

Modelo | Variaveis | Coeficiente | P-value | R-squared
C -489,0098 | 0,2831
POPRES 0,050465 0,0002
MODELO 1| BPRESDES | 6,850588 0,042
BSUBDES | -9,217344 | 0,0302
0,95441
C 6610,484 0,1169
RT 0,06291 0,0118
MODELO 2| IDEPJO -280,7733 | 0,0975
PPCOMPRA| 1002,136 0,0034
0,954288
o -746,9369 | 0,2425
DESMED | -0,968064 | 0,0747
MODELO 3 RT 0,096022 0,3479
POPRES 0,043672 0,0117
0,93786

De acordo com a Tabela Ill, sistematizam-se os resultados dos testes relativos a analise
da existéncia de autocorrelacdo, heterocedasticidade e de qualidade da especificacdo.
Com o teste de Breusch-Godfrey, todos os modelos apresentam um p-value> 0,05.
Assim, ndo se rejeita Ho, ou seja, ndo existe evidéncia da existéncia de autocorrelacdo
nos modelos. Em relacdo a hipotese de homocedasticidade dos erros, teste de Breusch-

Pagan-Godfrey, todos apresentam um p-value> 0,05, ou seja, ndo se rejeita a hipotese.

Assim, cumpre o requisito da ndo existéncia de heterocedasticidade.

Ao realizar o teste de qualidade do ajustamento, teste RESET; verifica-se que o
modelo 1 (p-value=0,8245) e o modelo 2 (p-value= 0,0756) ndo evidenciam
estatisticamente a existéncia de méa especificacdo do modelo. Por sua vez, o modelo 3

apresenta um p-value de 0,0457 <0,05, ou seja, existe evidéncia de mé especificagdo do

mesmo.
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Tabela I11- Testes estatisticos, periodo ‘Pré-Troika’

Breusch-Godfrey Breusch-Pagan- RESET test
Testes Godfrey

Estatistica | p-value| Estatistica | p-value| Estatistica | p-value
Modelo 1 0,1285 | 0,8808 | 3,27476 | 0,3511| 0,227143 | 0,8245
Modelo 2 1,003451 | 0,4007 | 12,8518 0,415 | 1,962012 | 0,0756
Modelo 3 0,45375 | 0,6477 | 2,4934 | 0,4765 2,2522 0,0457

Nota: Resumo dos Anexos E, Ge |

Ao verificar 0 Anexo k- 1 e tendo em conta os critérios de selecdo de varidveis nos
modelos em estudo, o critério AIC é o que apresenta valores mais baixos em ambos 0s
modelos. O modelo que apresenta um melhor valor é o modelo 1, no entanto, muito
proximo do modelo 2. De acordo com o teste de Jarque Bera o modelo 1 apresenta um
p-value muito baixo, donde concluimos que os residuos ndo sdo normalmente
distribuidos. Os restantes modelos ja apresentam um p-value mais elevado, sendo que,

sdo normalmente distribuidos.

Desta forma, conclui-se que os modelos 1 e 2 sdo muito semelhantes sendo que
ambos poderiam explicar o nimero de beneficiarios do RSI. Contudo com a utilizagdo
de duas varidveis que podem estar bastante correlacionadas no primeiro modelo
(BPRESDES e BSUBDES), opta-se pelo segundo modelo sendo o mais adequado para

caracterizar e explicar o nimero de beneficiarios do RSI no periodo ‘Pré-Troika’.
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3.2. Modelo ‘Pds-Troika’ — periodo 2011 a 2015

No segundo periodo em estudo, também foram ensaiados varios modelos.

O primeiro modelo econométrico que se vai estudar relaciona o nimero de beneficiarios
do RSI (BENRSI) com o numero de beneficiarios de prestacdes de desemprego

(BPRESDES) e a populacédo residente (POPRES).
(13) BENRSI = B, + B,BPRESDES + ,POPRES + ¢

O valor esperado do coeficiente de cada variavel foi apresentado na seccdo anterior
para a primeira hipotese. De acordo com o Anexo D- 1, verifica-se que ambas as
variaveis apresentam um p-value <0,05 e por isso, sdo estatisticamente significativas
para explicar a variavel dependente em estudo. O coeficiente de determinacdo (R-
squared) é de 0,9265, o que significa que 92,65% da variavel dependente consegue ser

explicada pelas variaveis em estudo.

Em relacdo a nulidade conjunta dos coeficientes de regressdo, a estatistica-F é
81,90196, correspondendo a um p-value = 0, rejeitando-se a hipotese nula, ou seja, ndo
existe evidéncia de que o modelo proposto seja inadequado na sua globalidade para

descrever o comportamento do regressando.

De acordo com a matriz de correlagdo, ambas as variaveis encontram-se

correlacionadas em 99%.

O segundo modelo econométrico que se observa relaciona o nimero de beneficiarios do
RSI (BENRSI) com a populacdo residente (POPRES) e o numero de requerentes com

processamento de abono de familia (RABONFAM).

(14) BENRSI = B, + B,POPRES + B,RABONFAM + ¢
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De acordo com o Anexo D- 2 verifica-se que a varidvel POPRES ¢€ estatisticamente
significativa, a nivel individual, para 0 modelo (p-value = 0). Por outro lado, a variavel
RABONFAM apresenta p-value de 0,055, o que nos indica que nao influencia de forma
significativa. O coeficiente de determinacdo (R-squared) é de 0,918815, o que significa

que 91,88% da variavel dependente consegue ser explicada pelas variaveis em estudo.

Em relacdo a nulidade conjunta dos coeficientes de regressdo, a estatistica-F é
73,56427, correspondendo a um p-value =0, rejeitando-se a hipdtese nula. Por sua vez,
ndo existe evidéncia de o modelo proposto ser inadequado na globalidade para
descrever o comportamento do regressando. A correlacdo entre as duas variaveis é forte

com o valor de 0,912755.

O terceiro modelo relaciona 3 varidveis: a soma do nimero de requerentes com
processamento de abono de familia e o nimero de titulares com processamento de
abono de familia (RT); a populacdo residente (POPRES) e o nimero de beneficiarios de
prestacdes de desemprego menos 0 numero de beneficidrios de Subsidio de Desemprego

(PRES), representando-se pela seguinte equagéo:

(15) BENRSI = B, + B,RT + B,POPRES + B,PRES + ¢

Ao fazer um teste de significancia individual (Anexo D- 3) verifica-se que todas as
variaveis em estudo apresentam um p-value inferior a 0,05. Conclui-se assim que estas

varidveis sao estatisticamente significativas para o modelo, a nivel individual.

Neste modelo o coeficiente de determinacdo é de 0,95454, ou seja, as varidveis

independentes explicam cerca de 95,45% do ndmero de beneficiarios do RSI.

Tendo em conta o teste a significAncia global do modelo, a regressdo apresenta um

p-value = 0, portanto, rejeita-se a hipotese nula. Indica que no modelo ndo existe
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evidéncia de ma especificacdo do mesmo. Por (ltimo, as variaveis também se

encontram fortemente correlacionadas, encontrando-se acima dos 0,95.

A Tabela IV apresenta os resultados de estimagdo no periodo ‘Pos-Troika’ para 0s

modelos propostos em andlise.

Tabela IV — Resultados de estimacéo no periodo ‘Pés-Troika’

Modelo Varidveis | Coeficiente| P-value| R-squared
C -888,5405 | 0,1885
BSUBDES | -1,09464 | 0,0266
MODELO 1 POPRES 0,085279 | 0,0005
0,9265
C -1232,055 | 0,0821
MODELO 2 POPRES 0,055343 0
RABONFAM| -0,201194 | 0,0552
0,918815
C -953,3695 | 0,1178
RT -0,4819 0,0066
MODELO 3| POPRES 0,031792 | 0,0389
PRES 15,1043 | 0,0193
0,95454

A Tabela V sistematiza os resultados dos testes relativos a andlise da existéncia de
autocorrelacéo, heterocedasticidade e de qualidade da especificacdo. Ao realizar o teste
de autocorrelecdo verifica-se que todos os modelos apresentam um p-value> 0,05.
Assim, ndo se rejeita Hp, ou seja, ndo existe evidéncia estatistica da existéncia de
autocorrelacdo nos modelos apresentados. Em relagdo ao teste de homocedasticidade,
todos apresentam um p-value> 0,05, ou seja, ndo se rejeita a hipltese de

homocedasticidade dos erros, por sua vez, cumpre 0 requisito de ndo existéncia de

heterocedasticidade nas hipoteses.

Ao realizar 0 teste de qualidade do ajustamento verifica-se que o modelo 1 (p-

value=0,405) ndo evidéncia estatisticamente a existéncia de ma& especificacdo do
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modelo. Por sua vez, o modelo 2 (p-value=0,0199) e o modelo 3 (p-value=0,0405),

evidenciam a existéncia de ma especificacdo do modelo.

Tabela V — Testes estatisticos, periodo ‘P6s-Troika’

Breusch-Godfrey | Breusch-Pagan- RESET test
Testes Godfrey

Estatistica| p-value | Estatistica| p-value | Estatistica | p-value
Modelo 1 0,22095 | 0,8052 | 0,82089 | 0,4616 | 2,296364 | 0,405

Modelo 2 0,11072 | 0,8962 | 1,3944 | 0,2827 | 2,682754 | 0,0199
Modelo 3 1,3614 0,3 0,7636 | 0,536 | 2,321108 | 0,0405

Nota: Resumo dos Anexos F,.He J

No segundo periodo em estudo, verifica-se também que o melhor critério para
selecionar a hipGtese mais correta é o critério AIC. Deste modo, o terceiro modelo € a

escolha mais adequada (Anexo k- 2).

Em relacdo ao teste de Jarque Bera, o modelo 2 ndo é valido (p-value= 0,0436
<0,05) indicando que os residuos ndo estdo normalmente distribuidos. O modelo 1 (p-
value= 0,4542) e o modelo 3 (p-value=0,8636) sdo validos, sendo 0s erros normalmente
distribuidos, portanto, conclui-se que a terceira hipotese € a melhor pelo facto de a

apresentar um p-value mais elevado.

Assim concluimos que no periodo de 2011 a 2015 inclusive, 0 modelo 3 é o que

melhor explica o ndmero de beneficiarios do RSI nos concelhos do distrito de Lisboa.
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4. Conclusao

Este estudo tem como objetivo analisar o nimero de beneficidrios do RSI no
distrito de Lisboa durante dois periodos de tempo: o periodo ‘Pré-Troika’ e o periodo
‘Pés-Troika’. O periodo ‘Pré-Troika’ ocorreu em Portugal, entre 2006 e 2010 inclusive,
sendo o reflexo de uma crise internacional e nacional que levou a intervengdo de
autoridades financeiras externas. O periodo ‘PoOs-Troika’ decorreu de 2011 a 2015
inclusive. A principal justificacdo para estes dois distintos periodos prende-se com o
facto de em 2011 Portugal ter pedido um resgate financeiro o qual foi concedido pelo
FMI. A partir dessa data, iniciou-se uma inversdo dos problemas econémicos e
financeiros e o inicio da recuperacdo e expansdo economica e financeira com reflexos

positivos a nivel social.

Tendo em conta a literatura existente procurou-se construir um modelo, 0 mais
alargado possivel, que ajudasse na escolha das varidveis que dessem um maior
contributo para explicar o numero de beneficidrios do RSI. As varidveis que se
propuseram analisar sdo de carater demogréfico (exemplo: Populacdo Residente), social
(exemplo: Numero de Titulares com Processamento de Abono de Familia) e econdmico

(exemplo: Proporcéo do Poder de Compra).

APGs a andlise de cada um dos modelos criados para cada um dos periodos
referidos verifica-se gque nem todas as varidveis, a nivel individual, sdo significativas na

explicacdo da variavel dependente.

No periodo ‘Pre-Troika’ conclui-se que as varidveis com maior contributo, em
conjunto, sdo: a soma do ndmero de requerentes com processamento de abono de

familia com o ndmero de titulares com processamento de abono de familia (RT); o
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indice de dependéncia de jovens (IDEPJO) e a proporcdo do poder de compra
(PPCOMPRA). No periodo ‘Pos-Troika’ as variaveis que melhor explicam o nimero de
beneficidrios do RSI sdo: a soma do ndmero de requerentes com processamento de
abono de familia com o numero de titulares com processamento de abono de familia
(RT); a populacéo residente (POPRES) e a diferenca entre o nimero de beneficidrios de
prestaces de desemprego e o0 numero de beneficiarios do Subsidio de Desemprego

(PRES).

As conclusdes do estudo mostram que em ambos 0s modelos analisados e apesar
das particularidades de cada um deles, as varidveis com maior expressdo Sao
principalmente as de carater social e econdmico, 0 que esta de acordo com o objetivo do
RSI que visa combater a pobreza através de um contrato de insercdo (nivel social) e de
uma prestacdo monetaria (nivel econdmico). E também relevante referir que as
mudancas nos modelos nos diferentes periodos em estudo, ndo se devem apenas as
alteracfes economicas que o pais sofreu mas também as alteracdes legislativas do RSI e

do subsidio de desemprego no periodo de intervencdo da Troika.

Estas conclusbes sdo importantes para se poder alterar a situacdo que vivenciamos
no presente momento, isto é, ajuda-nos a perceber mais corretamente como apoiar estas
pessoas a reverterem a situacdo de caréncia econdmica em que se encontram bem como

a melhor forma de as integrar na sociedade.

Podemos determinar esse apoio através de um modelo construido mais
adequadamente e que nos indique quais as varidveis que nos levam a compreender onde
se pode melhorar, isto é: onde h4 mais caréncia e, consequente, necessidade de resposta

na criacdo de solugbes. Por exemplo, se a populacdo residente aumentar e, por sua vez,
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0 nimero de beneficidrios do RSI também aumentar, isto indica-nos que é necessario

criar novos postos de trabalho ou construir mais habitagcbes sociais.

Se houver mais jovens dependentes dos pais até mais tarde (por prolongamento dos
estudos para idades mais avancadas devido a falta de resultados escolares, dificuldade
em conseguir emprego, por falta de habitacdo, por serem pais/mées solteiros (as) sem
recursos sendo a ajuda dos progenitores, entre outros) entdo esses pais precisam de mais
ajudas financeiras ou de um maior rendimento mensal para fazer face a essas novas
necessidades, todas elas de maxima importancia (mais gastos com: alimentacdo,
vestudrio, salde, educacdo, habitacdo, agua, luz, gas, transportes...), afinal ndo mais do

gue condicBes minimas para se viver dignamente em sociedade.

Com este trabalho, pretende-se estudar cada caso, de forma, a que seja mais facil
prevenir que as familias cheguem a uma situacdo economica grave e poder-se relacionar
melhor a atribuicdo de subsidios/rendimentos implementados pelo Estado Portugués

permitindo gerir mais corretamente 0S recursos existentes.

4.1. LimitacOes da pesquisa e recomendacdes futuras

No presente estudo, pretendia-se obter um maior nimero de varidveis que pudessem
explicar o numero de beneficiarios do RSI e o maior nimero possivel de dados. No

entanto, foram encontradas algumas limitacGes, tais como:

- Tanto a Rede Europeia Anti-Pobreza (EAPN) como o Instituto da Seguranca
Social (ISS) dispéem de uma vasta gama de informacdo sobre o tema em estudo. No
entanto, existe informacdo que ndo estd disponibilizada de forma publica e de facil

acesso ou ndo estd mesmo disponivel para consulta. Tendo isso em conta, existe falta de
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informacdo para as variaveis que se pretendem estudar, isto é, de forma a obtermos uma

maior diversidade do tipo de varidveis em analise;

- Inicialmente o objetivo era criar um modelo econométrico para cada uma das
Freguesias de cada concelho do distrito de Lisboa e, posteriormente, as 24 Freguesias da
cidade de Lishoa. No entanto, com a inexisténcia de dados impossibilitou o avango

deste estudo, reduzindo drasticamente o nimero de observagdes.

Para um futuro estudo, mais alargado e completo deverdo estudar-se outras variaveis
que digam respeito, por exemplo, & salde e a educacdo. Dever-se-ia também alargar o
nimero de observacBes para pelo menos 30. Neste caso apenas observdmos 16

concelhos.

Seria também interessante a realizacdo de inquéritos a individuos que estejam a
beneficiar do RSI adicionando uma componente qualitativa ao estudo. Por fim, fazer
uma previsdo a 5 anos, dar-nos-ia uma perspetiva da evolucdo do nimero de pessoas

que virdo a beneficiar deste rendimento, sendo uma mais-valia para o futuro.
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Anexo A - Alteracdes ao Rendimento Social de Insercédo (RSI)

Anexo A- 1- AlteracOes legislativas ao RSI

Ano DecIF:;oe-Lei Alteracoes Medidas: Valor:
Lei 1 . -Instituicio de uma prestacdo do
19%/96,  de| Criagao _do regimeg néo contEibutivg da

1996|599 de Junho | Rendimento  minimo sequran al q 96.76€

Garantido (RMG) seguranca social e um programa de

DL n°196/97 inser¢éo social.
-Subsistema de solidariedade e num
Lei Revogacao do|programa de insercdo, com o intuito

2003 n°13/2003, Rendirr_\ento Minimo | de ajydar 0S indiv_iduos nas suas|, 4z ¢oe
de 21 de|Garantido (RMG) e|necessidades béasicas e na '
Maio criacdo do RSI progresséo a nivel profissional,

social e comunitaria.
Lei -Introducdo de protocolos que

2005 n°45/2005, |Primeira  alteracdo | pretendem melhorar a eficiéncia no
de 29 delao RSl processo de contratualizacdo entre o
Agosto programa e o beneficiario.

Estabelece regras
(y:j):ra io?]?jtizggmagzg -Alterag(_”)es na atribuicéo _ do RSI

2010 DL (ECUISOS nalcom a introducdo de medidas para

n°70/2010 e aumentar a possbilidade de insercdo
atribuicao ®|dos seus beneficiarios
manutencao das '
prestacoes.

3 . |-A prestagdo deixou de ser

Alteragdo do regime | ranqyavel autométicamente.

DL juridico  do R_SI, A 3

2012| o133im01, |SENdO Uma medidal - prestacao passa a estarijgg s5pe
de carater depe_pgignte do valor do patrimonio
transitorio. mobiliario e do valor dos bens
moveis sujeitos a registo.
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2016

DL n°1/2016

Alteracdo da escala
de equivaléncia
aplicavel a
determinagéo do
montante do RSI a

-Tem como objetivo garantir 0s
“minimos ~ sociais, protegendo  0s
grupos de maior fragilidade e
wulnerabilidade, em situacdo de
pobreza extrema, distinguindo-se de
outros apoios e prestacfes sociais

atribuir.

por

incluir

uma componente de
integracdo e inclusdo.”

183.84€

Anexo B - Estatistica descritiva de cada variavel em estudo

Anexo B- 1- Estatistica descritiva das variaveis

Variaveis Indicadores| 2006-2010 | 2011-2015
Média 3909,863 4295,1
Mediana 2050,8 2094
BENRSI .
Maximo 19512,2 23326,4
Minimo 167,6 133,8
Média 139312,2 140063,7
Mediana 106240,8 109582,2
POPRES , .
Maximo 551023,6 518663,4
Minimo 9947 10195,4
Média 5609,075 7056,938
Mediana 4258,7 5707,9
BPRESDES , .
Maximo 18391 22694,4
Minimo 290,8 453,4
Média 4454 325 6176,338
Mediana 3347,8 5075,8
BSUBDES ..
Maximo 14523 19827,4
Minimo 231,6 399,4
Média 24,302 24,5375
Mediana 24,35 24,31
IDEPJO .
Maximo 28,9 28,74
Minimo 20,66 21,4
Média 15248,44 11055,69
Mediana 12360,6 7862,2
RABONFAM .
Maximo 48114,4 45480,2
Minimo 1262,2 860
Média 20615,94 14892,25
Mediana 17750 11519,1
TPROCABONFAM L.
Maximo 68720,8 45529,8
Minimo 1751,6 1243,4
PPCOMPRA Média 1,862563 1,798781
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Mediana 1,06275 1,02225
Maximo 10,7925 10,629
Minimo 0,0765 0,0875

Anexo C — Modelo ‘Pré-Troika’

Anexo C- 1- Output e Matriz de Correlagdo do modelo 1 (periodo ‘Pré-Troika’)

DependentVariable: BEMRSI
hethod: Least Squares
Sample: 118

Included abservations: 16

Yariable Coeflicient Std. Errar +Statistic Prok.
s -489.0098 4351317 1123820 0283
FOPRES 0.050465 0.009687 5.2089639 0.0002 FPOPRES BFRESDES BSUBDES
BFRESDES 6.850588 3.010700 2275413 0.0420
BSUBDES -3.217344 2750830 24574145 0.0302 POPRES 1.000000 0.975931 0.975479
BPRESDES 0975931 1.000000 0.999828
R-squared 0954410 Mean dependentvar 3909863 BSUBDES 0.975479 0.959828 1.000000
Adjusted R-squared 0943013 5.0. dependentvar S057.8587
S.E. of regression 1207418  Akaike info criterion 17.24267
Sum squared resid 17494311 Schwarz criterion 17.43582
Log likelihood -133.9414  Hannan-Quinn criter. 17.28257
F-statistic 83.73936 Durhin-Watson stat 2.009938
FrobiF-statistic) 0.00ooon

Anexo C- 2- Output e Matriz de Correlacdo do modelo 2 (‘Pré-Troika’)

Dependent Wariable: BEMRSI
Method: Least Squares
Sample: 1 16

Included ohservations: 16

Wariable Coefficient Std. Error t-Statistic Proh.
C FE10.484 3913.098 1.688322 01168
RT 0062910 0021203 2867037 no11a
IDEPJO 207733 15B.2084 1707428 0.0075 RT IDEPJO— FRCOMPRA
PPCOMPRA 1002.136 2748591 3646001 0.0034 AT 1 000000 0. AREI07 0607376
R-squared 0054288 Mean dependentvar 3000863 | RS D e aaoo
Adjusted R-squared 0.942860 S.D. dependentwvar A0aT 897 . ’ ’
5.E. of regression 1209.042  Akaike info criterion 17.24436
Sum squared resid 17541379 Schwarz criterion 17.43851
Log likelihood -133.8629  Hannan-Quinn criter. 17.25525
F-statistic 8380393 Durhin-vvatzon stat 1.368023
PrabiF-statistic) 0.000000

Anexo C- 3- Output e Matriz de Correla¢do do modelo 3 (‘Pré-Troika’)
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Dependent Wariable: BEMREI

hethod: Least Squares
Sarmple: 116
Included ohservations: 16

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prab.
c -T46.9369 GO7 6519 -1.228218 0.2425
DESMED -0.968064 0.496051 -1.9514540 0.0747
RT 0.096022 0.098301 0976816 0.3479
POPRES 0.043672 0.014702 2970526 0.0117
R-gquared 0.937360 Mean dependentvar 3909363
Adjusted R-sguared 04922324 5D dependentvar A0AT 88T
5.E. ofregression 1409.653  Akaike info criterion 17.552349
Sum squared resid 23845462 Schwarz criterion 17.74554
Log likelihood -136.4181  Hannan-Quinn criter. 17.56228
F-statistic B0.37030  Dwrbin-vWatson stat 1.764027
ProbiF-statistic) 0.000000
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Anexo D — Modelo ‘Pés-Troika’

Anexo D- 1- Output e Matriz de Correlagdo do modelo 1 (‘Pos-Troika’)

Dependent variahle: BEMRSI

Method: Least Squares

Sample: 116
Included observations: 16
Yariable Coefiicient Std. Error t-Statistic Prob.
C -388.5405 401876  -1.388003 01885
BSUBDES -1.094640 0437885  -2.499833 00266 BSUBDES POPRES
FOFRES 0085273 0.018403 4 6OB3AT 0.0005
BSLIBDES 1.000000 09852749
R-squared 0926472  Mean dE[CIEI"IdEI"IT\-'EI’ 4285100 POPRES 0.985279 1.000000
Adjusted R-sguared 0915160 5.0 dependent war 5996 8457
S E. of regression 1746749 Akaike info criterion 1703626
Sum squared resid 39EE4T40  Schwarz criterion 18.08112
Log likelihood -140.4901  Hannan-Guinn criter, 17.84368
F-=tatistic 81.90196 Durbin-Watzon stat 1.7723458
Frob(F-statistic) 0.000000
Anexo D- 2- Output e Matriz de Correlacdo do modelo 2 (‘Pés-Troika’)
Dependent Wariable: BERRSI
Method: Least Squares
Sample: 116
Included observations: 16
ariable Coefficient Std. Error FStatistic Praoh.
C -1232.084 B53.8741 -1.884238 0.0e21
FOFRES 0.055343 0.008137 6801741 0.0000 POPRES RABOMFAM
RABCMNFAM -0.201194 0.095580  -2.1058627 0.0552
POFRES 1.000000 0912745
R-zguared 0918815 Mean dependant var 4295100 RABOMFAM 09127455 1.000000
Adjusted R-squared 08063258 5.0 dependent var A996 947
S.E. of regression 1835.443  Akaike info criterion 18.03533
Sum squared resid 43795324  Schwarz criterion 1818014
Log likelihood -141.28268 Hannan-Quinn criter, 18.04274
F-statistic 7356427 Durbin-Watson stat 1.8036598
Prob(F-statistic) n.00o0oon
Anexo D- 3- Output e Matriz de Correlacdo do modelo 3 (‘Pds-Troika’)
Dependent Wariahle: BEMNRSI
method: Least Squares
Sample: 1 16
Included observations: 16
“ariable Coefficient Std. Error - Statistic Frakb.
[ -953.3694 56578587 -1.685036 01178
RT -0.481938 0147006  -3.278354 0.006R
FOFPRES 0.0317492 0013713 2318324 0.03849 RT POPRES PRES
PRES 15.10430 54095325 2.699451 0.0193 BT 1 noonon 0857508 0557045
R-zquared 0.945328 Mean dependent var 4285100 PS;ESES ggggggg ggggggg ?gggggg
Adjiusted R-sguared 0831737 5.0 dependentvar 5996 957 ’ ' '
S.E. of regression 1566.841  Akaike infa criterion 17.76383
Sum squared resid 28458897 Schwarz criterion 17 956498
Log likelihood -1381106  Hannan-Guinn criter. 1777372
F-statistic £9.24566 Durhin-Watson stat 1.307236
Probi{F-statistic) 0.000000
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Anexo E — Teste de Autocorrelacdo (Periodo ‘Preé-Troika’)

Anexo E- 1- Teste Breusch-Godfrey, modelo 1

Breusch-Godfrey Serial Correlation LM Test:

F-statistic 0128506  Prob. F{210) 0.as08
Qbs*R-sguared 0400915 Prob. Chi-Square(2) 08184
Test Equation:

Dependent Wariable: RESID
methaod: Least Squares

Sample: 116
Included observations: 16
Fresample missing value ladaed residuals setto zera.

Yariable Coefficient Std. Error tStatistic Prot.
c -63.26546 4911007 -0128824 0.9001
POPRES 0.000891 0.010668 0083474 0.9351
BFRESDES -0.215854 3.331972  -D.0655983 09487
BSUBDES 0.258084 4156045 0.062093 0.9517
RESID(-1) 0005242 0.324445 0016157 0.9874
RESID(-2) 0188225 0.371489 0.5066TY 06234
F-zquared 00250527  Mean dependent var B1TE-12
Adjusted R-squared -0.462414  S5.0. dependent var 1079.948
S.E. of regression 1305934 Akaike info criterion 1746730
Sum sguared resid 17085953 SchwarZ criterion 17.7a702
Log likelihood -133.7384  Hannan-Quinn criter. 1748213
F-statistic 0.051402 Durhin-¥watson stat 1.987045
FraobiF-statistic) 0997830

Anexo E- 2- Teste Breusch-Godfrey, modelo 2

Breusch-Godfrey Serial Correlation LM Test:

F-statistic 1.003451  Proh. F(2,10) 0.4007
Chs*R-squared 2674330 Proh. Chi-Sguare(?) 02626
Test Equation:

DependentVariahle: RESID

method: Least Squares

Sample: 116

Included ohservations: 16

Presample missing walue lagoed residuals setto zero.

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Frob.

C 1885.007 44985381 0441271 0.66a4

RT 0000474 0023311 00206249 0.9840

IDEPJO -83.63697 176.7990 -0 473063 06463
FRCOMPRA 1483026 278.26148 0053296 0.9585
RESID-1) 0452536 0351340 1.288027 0.2267
RESID(-2) -0.312271 0377621 -0.826944 0.4276
R-squared 0167146 Mean dependentvar -5.897E-13
Adjusted R-squared -0.249282 5.D. dependent var 1081.400
S.E. of regression 1208.694  Akaike info criterion 17.31247
Sum squared resid 14609414  Schwarz criterion 17.60219
Log likelihood -132.4997  Hannan-Quinn criter, 17.32730
F-statistic 0401380 Durbin-WWatsan stat 1.837891

Prob(F-statistic) 0.83ar24z
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Anexo E- 3- Teste Breusch-Godfrey, modelo 3

Breusch-Godfrey Serial Correlation LM Test:

F-statistic 0453750  Prob. F(2,10) 06477
Obhs*R-sgquared 1.231194  Prob. Chi-Square(2) 0.5140
Test Equation:

Dependent wariahle: RESID

mMethod: Least Squares

Sample: 116

Included observations: 16

Fresample missing value lagged residuals setto zero.

Yariable Coefficient Std. Error - Statistic Frob.
[ -236.2518 6264183 -0.344181 07378
DESMED -0.014031 0547438  -0.027456 09786
RT 0.0180909 0110925 0163168 08736
POFPRES -0.002629 0016050  -0163422 08734
RESID{1) 0137402 0366157 0375254 07143
RESIDE2 0279596 03334 0839271 042049
R-squared 0.083200 Wean dependentvar -8.24E-13
Adjusted R-squared -0.375201  S.0. dependentwvar 1260.832
5.E. ofregression 1478 464  Akaike info criterion 17.71443
Sum squared resid 21861529  Schwarz criterion 18.00525
Log likelihood -135.7242  Hannan-Quinn criter, 17.73036
F-statistic 0181500 Durbin-¥Watson stat 2090795
ProbiF-=tatistic) 0.963259

Anexo F — Teste de Autocorrelacio (Periodo ‘P0s-Troika”)

Anexo F- 1- Teste Breusch-Godfrey, modelo 1

Breusch-Godfrey Serial Correlation LM Test:

F-statistic 0220952 Prob.F{2,11) 0.8052
Ohs*R-squared 0617945 Prob. Chi-Square(2) 0.7342

Test Equation:

Dependent Variable: RESID

method: Least Squares

Sample: 116

Included ohservations: 16

Presample missing value lagned residuals setto zero.

Wariahle Coefficient Std. Errar t-Statistic Proh.
C -260.8556 83082584 -0.3134972 0.7594
BSUBDES 0.1 00661 0497160 0.202472 08432
FOFRES -0.002571 n.ozo1a7  -0.1274564 0.9008
RESID1) 0.200833 0411677 0487841 06352
RESID2) 0130326 0301859 0.431746 06743
R-zquared 0.038622 Mean dependent war 5. 44E-13
Adjusted R-squared -0.210971 8.0, dependent var 1626134
S.E. of regression 1861.8368  Akaike info criterion 1814637
Sum squared resid 38132824 Schwarz criterion 18.3881
Log likelihood -140.1750  Hannan-Quinn criter. 1815924
F-statistic 0.110476 Durbin-¥Watson stat 2.0647 38
ProbiF-statistic) 0976274
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Anexo F- 2- Teste Breusch-Godfrey, modelo 2

‘Breusch-Godfrey Serial Carrelation LW Test:

F-statistic 0110716 Prob. F{2,11) 084962
(hsTR-squared 0.2314728  Prob. Chi-Square(d) 1.8540

Test Equation:

Dependent Wariable: RESID

Method; Least Squares

Sample: 116

Included ohservations: 16

Fresample missing value lagoed residuals setto zero.

Variable Coefficient Std. Error t-Etatistic Fraoh.

C -215.5838 G966 6848  -0.24B8745 0.a0s1

FOFRES -0.000127 0.008861 -0.014338 0.9388
RABOMFAM n.013867 0110436 0170839 0.8675
RESIDE-1) 0162013 0.422474 0.3g3487 n.7oa7
RESID-2) 0.094312 0.3151452 0299247 07703
R-squared 0.019733  Mean dependent var 1T11E-12
Adjusted R-squared -0.336728  S.0. dependentwvar 1708.710
S.E. ofregression 1975558  Akaike info criterion 18.26540
Sum sguared resid 42831111 Schwarz criterion 1850683
Log likelihood -141.1232  Hannan-Quinn criter. 1827776
F-statistic 0.055358 Durbin-Watson stat 201204

Prob(F-statistic) 099341

Anexo F- 3- Teste Breusch-Godfrey, modelo 3

Breusch-Godfrey Serial Correlation LM Test:

F-statistic 1361400  Proh F{210) 0.z2o000
Obhs*R-sgquared 3424152 Proh. Chi-Square(d) 01804
Test Equation:

Dependent Variable: RESID

Method: Least Squares

Sample: 116

Included ohservations: 16

FPresample missing value lagoed residuals setto zero.

Wariable Coefficient Std. Error t-Statistic Prab.

C -174.2508 6524242  -0.267082 07948

RT -0.0484451 0150035 -0.3229N 0.7534

POPRES -0.001469 0.01340M -0.108624 0.91449

FRES 1.848886 .478337 0.331440 07472
RESID-1) 0401388 0409183 1.225340 0.2484
RESID-2) -0.474604 0370625  -1.280548 0.2293
R-sguared 0214010 Mean dependentwvar -1 3E-12
Adjusted R-sguared -0.178986 5.0 dependent war 1401 425
S.E. of regression 1621.683 Akaike info criterion 1777302
Sum squared resid 231559199  Schwarz criterian 18.06274
Log likelihood -136.1841  Hannan-Ginn criter. 17.787845
F-statistic 0544560 Dourbin-Watson stat 16524584

ProbiF-statistic) 073941
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Anexo G — Teste de Heterocedasticidade (Periodo ‘Pré-Troika”)

Anexo G- 1- Teste de Breusch-Pagan-Godfrey, modelo 1

‘Heteroskedasticity Test: Breusch-Pagan-Godfrey

F-statistic 1.029455 Prob F(312) 0.4142
Ohs*R-squared 3274864 Prob. Chi-Squaredd) 0.3a511
sScaled explained 55 5.957456  Prob. Chi-Square(3) 01137
Test Equation:

Dependent¥ariable: RESIDM2
method: Least Squares
Sample: 116

Included ohservations: 16

Yariable Coefficient Std. Error tStatistic Prob.

C 278437 1031952, 0.5114500 06183

FPOFRES -22.58760 2287341 -0.983641 0.3447
BPRESDES 1068233 7140134 1.496087 01604
BELBDES -12617.92 BB95.4148  -1.418475 01814
R-squared 0204685 Mean dependent var 1093394,
Adjusted R-squared 0.005857 5.0 dependentvar 28719149,
S.E. ofredression 2BE3496  Akaike info criterion 3278430
Sum squared resid 9B4E+13  Schwarz criterion 3297844
Lag likelihood -2688.2824  Hannan-Guinn criter. 3275948149
F-statistic 1.029455 Durhin-Watson stat 2.280811

Frob(F-statistic) 0.414247

Anexo G- 2- Teste de Breusch-Pagan-Godfrey, modelo 2

‘Heteroskedasticity Test: Breusch-Pagan-Godfrey

F-statistic 0867588 Prob. Fi3,12) 0.4846
Ohs*R-squared 2851803  Frob. Chi-Square(3) Q4140
‘Scaled explained 55 3.B3657Y  Frob. Chi-Square(3) 0.203a
Test Equation:

Dependent Wariahle: RESID"2

Method: Least Sguares
Sample: 116

Included observations: 16

Variable Coefficient Std. Errar t-Statistic Frob.

[ 10606486 Ta08T14. 1341113 0.2047

RT 44 26075 4285281 1.032855 0.3220

IDEPJO -408878.6 a7 -1.295104 0.2196
PPCOMPRA -623298.0 8555146  -1.122018 0.2a38
R-squared 0178238 Mean dependent var 1096336,
Adjusted R-squared -0.027203 5.0 dependent war 2411007
5.E. ofregression 2443580, Akaike info criterion 3246814
Sum sguared resid TJATE+13  Schwarz criterion 3266129
Log likelihood -255.7452  Hannan-Quinn criter, 3247804
F-statistic 0867588 Durhin-YWatson stat 1.888497

ProbiF-=statistic) 0484591

49



Sara Nora Analise do nimero de beneficiarios do Rendimento
Social de Insercéo no distrito de Lishoa

Anexo G- 3- Teste de Breusch-Pagan-Godfrey, modelo 3

:Heteroskedasticity Test: Breusch-Pagan-Godirey

F-statistic 0.738429 Prob, F{312) 0.5492
Obs*R-sqguared 2493415  Prob. Chi-Square(3) 0.4765
:Scaled explained 55 2855313 Prob. Chi-Square(3) 0.3986

Test Equation:

Dependent Variable: RESID"2
Method: Least Squares
Sample; 116

Included ohservations: 16

YWariable Coefficient Std. Error tStatistic Frob.
C -679.9593 1399164,  -0.000486 0.9996
DESMED -847.0267 1142196  -0.741578 0.4726
RT 309.8351 226.3458 1.368857 01861
POPRES -38.46780 3385188  -1.136356 0.2780
R-zguared 0155838 Mean dependentvar 1490341,
Adjusted R-sguared -0.055202 5.0 dependent var 3189751,
5.E. of regression 3245832 Akaike info criterion 33.035496
Sum squared resid 1.26E+14  Schwarz criterion 33.22911
Log likelihood -2680.2877  Hannan-Guinn criter, 33.04585
F-statistic 0.738425 Durhin-Watson stat 2.0711490
ProbiF-statistic) 0.549160

Anexo H — Teste de Heterocedasticidade (Periodo ‘P0s-Troika”)

Anexo H- 1- Teste de Breusch-Pagan-Godfrey, modelo 1

Heteroskedasticity Test: Breusch-Pagan-Godfrey

F-statistic 0820897  Prob F{213) 04616
Obs*R-squared 1.7594091  Prob. Chi-Square(?) 04078
Scaled explained 55 1.600378  Prob. Chi-Sguare(2) 0.4452

Test Equation:

Dependent Variable: RESID2
Method: Least Squares
Sample:1 16

Included ohservations: 16

Yariable Coefficient Std. Error t-Statistic Frob.
C 12847044, 14612493, 1.183022 0.2580
BELIBLDES -97T.2242 1067967 -0.915126 0.2768
POPRES 47 ROBYG 4512810 1.0544974 03107
R-squared 0112131 hean dependent var 2479046,
Adjusted R-squared -0.024465 5.0. dependent var 4209008,
S.E. of regression 4260182, Akaike info criterion 3353488
Sum squared resid 2 36E+14  Schwarz criterion A3BTATS
Log likelihood -265.2791  Hannan-Quinn criter. 33.54230
F-statistic 0.820897 Durbin-WWatson stat 2335376
ProbiF-statistic) 0461603
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Anexo H- 2- Teste de Breusch-Pagan-Godfrey, modelo 2

Heteroskedasticity Test Breusch-Pagan-Godirey

F-statistic 1.384341  Prob F(2,13) 02827
Dhs*R-sguared 2826023 Proh Chi-Squared) 02434
Scaled explained 55 1.8583811  Proh Chi-Square(2) 0.3640
Test Equation:
DependentVariable: RESID*2
tethod: Least Squares
Sample: 116
Included observations: 16
Yariahle Coefiicient Std. Errar - Statistic Prab.
C 1618654, 1435133 1127877 02798
POFRES 28.22966 17.88817 1.880771 01379
RABONFAM -256.4650 209.7186  -1.222918 0.2431
R-sguared 0176626 Mean dependent var 2737208.
Adjusted R-squared 0049954 5D dependentwvar 4133023,
5.E. of regression 4028471, Akaike info criterion 33.42303
Sum squared resid 211E+14  Schwarz criterion 33.56789
Log likelihood -264.3843  Hannan-Quinn criter. 33.43045
F-statistic 1.294351  Durhin-YWatson stat 2.293490
Prob(F-statistic) 0282735
Anexo H- 3- Teste de Breusch-Pagan-Godfrey, modelo 3
Heterozskedasticity Test: Breusch-Pagan-Godfray
F-statistic 0763575 Prob Fi313 0.5360
Cbs*R-squared 24864712  Prob. Chi-Square(3) 04637
Scaled explained 55 1.216116 Prob. Chi-Squarel3) 0.7491
Test Equation:
Dependent Yariable: RESIDA2
Method: Least Squares
Sample: 116
Included ohzerations; 16
Yariahle Coefficient Std. Error FStatistic Frob.
) 1675347, 913467 .4 1.7244574 1102
RT -320.5040 237.3430  -1.350333 02018
POPRES -10.44309 2214043 -D.471674S 06456
PRES 11407.01 9033716 1.262714 02307
R-sguared 0160294  Mean dependentvar 1841244,
Adjusted R-sguared -0.049632 5.0, dependentvar 24691451,
S.E. of regression 2529683, Akaike info criterion 3283740
Sum sguared resid THBE+13  Schwarz criterion 32.73044
Log likelihood -296.2992  Hannan-QAuinn criter. 3254730
F-statistic 0763575  Durbin-WWatzon stat 1.828477
Prob(F-statistic) 05354873
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Anexo | — Teste de Ajustamento do modelo (Periodo ‘Pré-Troika’)

Anexo |- 1- Teste RESET, modelo 1

Unrestricted Test Equation:

Ramsey RESET Test Dependent Variable: BEMRSI
Equation: HIP_1 Method: Least Squares
Specification: BEMRSI ¢ POPRES BPRESDES BSUBDES Sample:1 16
Oritted Variahles: Squares of fitted values Included observations: 16
Yalue df Probability Variable Coefiicient  Std. Error t-Statistic Prob.
tstatistic 0.227143 11 0.8245
F-statistic 0.051594 (1,11 0.8245 [ -596.3293  654.8447  -0.910642 0.3820
Likelihood ratio 0.074870 1 0.7844 POPRES 0.055783 0025495 2187983 0.05811
BPRESDES 7.538553 4360696  1.728750 01118
F-test summary: BSUBDES -10.19548 5815394 -1.753183 01074
Sum of 5. df Mean Squares FITTEC"2 -3.55E-06 1.86E-05 -0.227143 0.8245
Test55R 21671.449 1 81671.49
Restricted S8R 17494311 12 14578549, R-squared 0.954623 Mean dependent var 3909.863
Unrestricted 55R 17412640 11 1682967, Adjusted R-squared 08938123 5.D. dependentwvar A047.897
5.E. of regression 12588160  Akaike info criterion 17.36300
LR test summary: Sum squared resid 17412640  Schwarz criterion 17.60443
Walue df Log likelihood -133.9040  Hannan-Quinn criter, 17.37536
Restricted LoglL -133.9414 12 F-statistic A87.85373  Durbin-Watson stat 1.991009
Unrestricted LogL -133.8040 11 Prob(F-statistic) 0.000000

Anexo |- 2- Teste RESET, modelo 2

Unrestricted Test Equation:

Ramsey RESET Test DependentYariable: BENREI
Equation: HIP_2 Method: Least Squares
Specification: BENRSI & RT IDEPJO PPCOMPRA Sample: 116
Ormitted Wariables: Squares of fitted values Included observations: 16
Yalue df Probability Wariable Coefiicient  Std. Errar +Statistic Frob.
tstatistic 1.962012 11 0.0756
F-statistic 3.8494492 (1,11 0.0756 C B263.439 3522119 1778316 0.1030
Likelihood ratio 4801127 1 0.0254 RT 0.089081  0.023264  3.829100 0.0028
IDEPJC -254 6026 141.0554  -1.8045882 0.08a5
F-test summary: FRCOMPRA -303.9476 710.0622 -0.428058 0.6764
Surm of Sg. df Mean Squares FITTED"2 316E-05 1.61E-045 1.962012 0.0756
Test55R 4547321, 1 4547321,
Restricted S8R 17541379 12 1461782, R-squared 0.966138 Mean dependent var 3909.863
Unrestricted S5R 12994058 11 1181278, Adjusted R-squared 0.953824 5.0 dependentvar 5057897
S.E. of regression 1086.866  Akaike info criterion 17.07029
LR test summary: Sum squared resid 12994058  Schwarz criterion 1731173
Walue df Log likelihood -131.5623  Hannan-Quinn criter. 17.08265
Restricted LogL -133.96249 12 F-statistic 78.46181 Durhin-Watson stat 1.696799
Unrestricted LoglL -131.5623 11 Probif-statistic) 0.000o0a0

Anexo |- 3- TESTE RESET, modelo 3

Unrestricted Test Equation;

Ramsey RESET Test Dependent Yariahle: BEMRSI
Equation: HIF_3 Method: Least Squares
Specification: BENREI C DESMED RT POPRES Sample:1 16
Omitted Yariahles: Squares of fitted values Included observations: 16
Yalue df Pratbability Variahle Coefiicient Std. Error tStatistic Prab.
t-statistic 2.252210 11 0.0457
F-statistic 5.072450 1,11 0.0457 [ -255.8338 568.5330 -0.449989 0.6615
Likelihood ratio 6.067382 1 0.0138 DESMED -0.328023  0.514030 -0.640086 045352
RT 0194213  0.095475  2.034185 0.0668
F-test summary: POPRES -0.017831 0.030118 -0.592043 0.5658
Sum of 5a. df hean Squares FITTED"2 3.85E-05 1.87E-05  2.252210 0.0457
Test35R 7525605, 1 7525605,
Restricted S5R 23845462 12 1887122 R-squared 0957471 Mean dependentwvar 3909.863
Lnrestricted S5R 16319856 11 1483623 Adjusted R-squared 0.942006 5.0 dependentvar a057.897
5.E. of regression 1218.041  Akaike info criterion 17.249818
LR test summary: Sum squared resid 16319856 Schwarz criterion 17.83962
Walue df Log likelinood -133.3855  Hannan-Quinn criter, 17.31054
Restricted LogL -136.4191 12 F-statistic 6191178 Durbin-wWatson stat 2012871
Unrestricted LogL -133.3855 1 Proh{F-statistic) 0.000000
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Anexo J — Teste de Ajustamento do modelo (Periodo ‘Pds-Troika’)

Ramsey RESET Test

Equation: HIP_1

Specification: BENRSI C BSUBDES POPRES
Ornitted Variables: Squares of fitted values

Anexo J- 1- Teste RESET, modelo 1

Unrestricted Test Equation:
Dependent Variable: BENRSI
Method: Least Sauares
Sample:1 16

‘Value df Probability

Included observations: 16

tstatistic 2296364 12 0.0405 Variable Coeflicient  Std Emor  Statistic  Prob.
F-statistic 5273186 (113 0.0405
Likelihood ratio 5820072 1 0.0158 C -76.69898 6503355 0116504 08092
BSUBDES -0.037831 0596742 -0063396 09505
Fetest summmary. POPRES 0024318 0031023 0783864  0.4483
SumofSg.  df  Mean Squares FITTED*2 241E-05  1.05E-05 2296364  D.0405
Test SSR 12109075 1 12108075
Restricted S5R 38664740 13 3051134, R-squared 0948919 MWeandependentvar 4295100
Unirestricled SER 27555664 12 2296305, Adjusted R-squared 0936143 5D, dependentvar 5806957
S.E. of regression 1515357  Akaike info criterion 1769701
LR test summary: Sum squared resid 27555664 Schwarz criterion 1789015
Valug df Log likelihood -137.5761 Hannan-Guinn criter. 17.70630
Resricted LogL +140.4901 13 F-statistic 7430730 Durbin-Watson stat 1888474
Unrestricted LogL -137.5761 12 ProbiF-statistic) 0.000000
Anexo J- 2- Teste RESET, modelo 2
g:?;:.::ﬁj?g“ﬁ Unrestricted Test Equation:
Specification: BENRS! C POPRES RABONFAM Dapenqanlvatlahla. BENRSI
Omitted Variables: Squares of fitked values Mehod: Least Squares
) Sample: 116
Valug df Probabili Included observations: 16
t-statistic 2682754 12 00193 ; | -
F-statisiic 7197168 .12 00199 WVariable Coefficient  Std. Error  i-Statistic Prob.
Likelihood ratio 7.517638 ! 0.0081 c -96.06711 6847136 -0.140303  0.8907
POPRES 0023176 0013733 1BB7E37T 01173
F-lest summary. - o MeanSauares RABONFAM 0011150 0105834 -0105359  0.9178
B Ll - -
Tes1SSR 16419205 ] T FITTED*Z 157E-05 956E-06 2682754 00189
Restricted SER 43795324 13 3368871,
A R-sgquared 0949252 Mean dependent var 4295100
Unrestriced SSR maens . 12 2781343, Adjusted R-squared 0.936565 5.D. dependentvar 5906957
S.E. of regression 1510412  Akaike info criterion 17.69047
LR jest surmrnary: Value ot Summ sguared resid 27376115 Schwarz criterion 1728362
) Loy likelihood -137.5238  Hannan-Quinn critar, 17.70036
Resticted LogL 286 13 F-statistic 7482089 Durbin-Watson stat 1.884154
Unrestricted Logl -137.5238 12 ProbiF-statistic) 0.000000
Anexo J- 3- Teste RESET, modelo 3
Ramsey RESET Test Unrestricted Test Equation
Equation; HIF_3 DependentVariable: BENRSI
Specification: BENRSI C RT POPRES PRES Method: Least Squares
Omitted Variables: Squaras of fitted values Sample: 116
Included observations: 16
Walug di Probability
statistic 231108 11 0.0405 Wariable Coeflicient  Std. Error 1-Stalistic Prob.
F-statistic 5387541 (1,11) 0.0405
Likelihood ratio 6378018 1 001186 c -1B5.8475  591.2048  -0.280525 0.7843
RT -0.204514 0173523 1178595 0.2634
F-lest summary. POPRES 0011678 0014588  0.800569 0.4403
Surn of Sg. df Mean Squares PRES 8070794 5666374 142433 0aa21
Test SSR 9585188, 1 9685188, FITTED"2 204E-05 STTE-06 2321108 0.0405
Reslricted S3R 29459897 12 24549491,
Unresiricted S8R 19774708 11 1787701, R-squared 09563343  Wean dependenivar 4295100
Adjusted R-squared 0950013 5D dependentvar 5996.957
LR test summary: S.E. of regression 1340.784 Akaike info criterion 17.49020
Value df Sum squared resid 19774709 Schwarz criterion 17.73E4
Restricted LogL -138.1106 12 Log likelihood -134 916 Hannan-Quinn criter. 17.50257
Unrestricted LogL =134 9216 1 F-statistic 7226977 Durbin-¥Watson stat 1.722028
Prob(F-statistic) 0.000000
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Anexo K — Critérios de Selecdo das variaveis

Anexo k- 1- Critérios de Selecdo das variaveis, periodo ‘Pré-Troika’

R? R? AIC | BIC |Hannan-Quinn|Jarque Bera (valor-p)
ajustado
Modelo 1| 0,9544 | 0,9430 (17,2427|17,4358 17,2526 0,000045
Modelo 2| 0,9543 | 0,9429 |17,2454| 17,4385 17,2553 0,011480
Modelo 3| 0,9378 | 0,9223 [17,5524|17,7455 17,5623 7,912983
Anexo k- 2- Critérios de sele¢8o das varidveis, periodo ‘Pds-Troika’
R? R? AIC | BIC [Hannan-Quinn|Jarque Bera (valor-p)
ajustado
Modelo 1|0,92647( 0,91516 {17,9363| 18,0811 17,94368 0,454179
Modelo 2 (0,91882| 0,90633 |18,0353| 18,1802 18,0428 0,043642
Modelo 30,94539( 0,93174 [17,7638| 17,9569 17,77377 0,863627
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