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1. (2.0) Para estudar o comportamento de despesa das familias em bens alimentares (dali),
considerou-se o modelo

log(dali) = By + 51 rendpc + By dimen + u,

onde rendpc representa o rendimento per capita da familia e dimen a sua dimensao, dada
pelo nimero de elementos.

Reespecifique o modelo de forma que, simultaneamente, a semi-elasticidade em relagao
ao rendimento per capita varie com o local de residéncia (cidade ou campo) e o termo
independente dependa da regiao de residéncia, distinguindo entre 3 regioes: litoral, interior-
norte e interior-sul. Nota: explicite claramente as varidveis que necessita empregar.




2. Considere o modelo y = By + 1 x1 + B9 x2 + u e a utilizagdo da estatistica de Chow usual
para testar a igualdade dos seus coeficientes para homens e mulheres, e a varidvel dummy
female (definida da forma usual). Entao, das seguintes afirmacoes indique a que é FALSA:

|:| para ser vélida, a utilizacao da estatistica de Chow requer que as variancias dos erros das
regressoes para homens e mulheres sejam iguais.

|:| a estatistica de Chow é algebricamente igual a estatistica-F' para testar Hy : §g = 01 =
d2 = 0 no modelo

y = By + 6o female + B, x1 + 01 female X x1 + Byza + 02 female X x2 + erro.

|:| a estatistica de Chow é um caso particular da estatistica-F' usual para testar restrigoes
lineares usando as somas dos quadrados dos residuos.

|:| a estatistica de Chow pode ser calculada com os R?’s de 3 regresses: da regressio com
todos os dados e das regressoes separadas com os dados para homens e mulheres.

3. O modelo para uma amostra aleatéria de dados seccionais
wage = Bg + B1 female + By educ + B3 married + B, married® 4 u,

onde as varidveis tém o significado usual, sofre certamente de um problema . ..

|:| de autocorrelacao dos erros.
|:| de colinearidade exacta.
l:| de nao estacionaridade e nao dependéncia fraca.

|:| de heterocedasticidade tipica dos modelos lineares de probabilidades.

4. No modelo Probit cuja estimacao se apresenta abaixo, as varidveis tém o seguinte significado:

e desem — varidvel dummy com o valor 1 se o individuo estd desempregado hd mais de 6
meses;

e mulher — varidvel dummy com o valor 1 se o individuo é mulher;
e licen — varidvel dummy com o valor 1 se o individuo tem uma licenciatura;
e educ — mimero de anos de escolaridade do individuo.

Dependent Variable: DESEM

Method: ML - Binary Probit (Quadratic hill climbing)
Included observations: 1188

Convergence achieved after 5 iterations

Covariance matrix computed using second derivatives

Variable Coefficient Std. Error z-Statistic Prob.
C -0.756439 0.133487 -5.666775 0.0000
MULHER 0.014888 0.113122 0.131613 0.8953
LICEN -0.284276 0.114385 -2.485255 0.0129
EDUC -0.035873 0.006283 -5.709724 0.0000
McFadden R-squared 0.070730 Mean dependent var 0.074074
S.D. dependent var 0.262002 S.E. of regression 0.253374
Akaike info criterion 0.497485 Sum squared resid 76.01067
Schwarz criterion 0.514590 Log likelihood -291.5063
Hannan-Quinn criter. 0.503932 Restr. log likelihood -313.6938
LR statistic 44.37501 Avg. log likelihood -0.245376

Prob(LR statistic) 0.000000




a) No modelo Probit estimado:

|:| o valor da “Log likelihood” é negativo meramente por acaso pois poderia ser positivo ou
nulo.

|:| os valores negativos previstos ou ajustados por este modelo distorcem a andlise da per-
centagem de previsoes correctas.

|:| 32 = —0.284 significa que se estima que, em média, ceteris paribus, quando um individuo
obtém uma licenciatura, a probabilidade de estar desempregado ha mais de 6 meses reduz-se
em 28.4%.

|:| o efeito parcial médio da varidvel “mulher” obtém-se de

= Z [ 50 + 51 + B2lzcenz + ﬁ3educz) (ﬁo + 52li0€nz’ + B3educi)] .

(20) b) Formalize devidamente, efectue e retire a conclusao adequada do teste estatistico que em-
prega a “LR statistic”.

c) Para estimar o efeito de um aumento de 8 anos de escolaridade num individuo do género
masculino que tem apenas 4 anos de escolaridade, deve-se calcular

[T ®(Bo +12 % By) = (8o + 4 x B).
|:| 8 X 53-
|:| 1 { (By + Bymulher; + Bylicen; + Bseduc;)| x s x 8.

|:| nenhuma das respostas anteriores é correcta.
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Relativamente ao modelo cldssico de regressao para séries temporais (CLM), ...

|:| as propriedades do estimador OLS em pequenas amostras sao validas apenas quando
n < 30.

|:| a hipdtese de exogeneidade estrita é idéntica & dos modelos para dados seccionais.

|:| a hipétese de exogeneidade contemporanea € insuficiente para assegurar o nao enviesa-
mento do estimador OLS;

|:| a elevada correlacao entre os regressores dos modelos DL viola a hipétese de auséncia de
autocorrelagao.

. Indique a afirmacao que é FALSA:

|:| nos modelos de séries temporais também podem existir problemas de “armadilha de
varidveis artificiais”.

|:| se o modelo log(y;) = 0.2340.02¢, t = 1,2, ...n, se adequa bem & série temporal anual é
porque a sua taxa anual média de variacao ¢é, aproximadamente, de 2% por ano no periodo.

|:| a hipdtese de exogeneidade contemporanea exclui a possibilidade de existir feedback de
y para os valores futuros dos regressores.

|:| hé séries econémicas mensais e trimestrais que nao tém sazonalidade.

. Admita que o modelo y; = 8y + 81 2 + v1 Yt—1 + ur € dinamicamente completo. Entao:

|:| no modelo y; = By + 51 2t + v1 Yt—1 + B 2—1 + uz, By = 0.
|:| para algum t # s, Cov(uy, ug) # 0.

|:| E(ug | w1, u—2,...) = o

|:| E(ye | z6,yt-1, 2t—1, Yt—2,-..) = E(ye| 2, 2e-1) -

. Suponha que x; = e; + oy €41 + az €49, com e; ~ iid(0, 0?). Entdo:

|:| Var(z¢41) > Var(ay).

[ B(@) =14 a1 + az.

|:| Var(z;) = 14 a1 + az.

|:| Cov(zy,z4-1) = a1 0%(1 4+ az) .

. Das seguintes afirmacoes, indique a que ¢ FALSA. Um processo estocdstico estaciondrio em

tendéncia ...

|:| pode ter média decrescente com o tempo.
|:| pode ter erros ou desvios em relacao a tendéncia autocorrelacionados.
|:| pode ter variancia crescente com ¢t.

|:| nenhuma das respostas anteriores ¢ falsa.

Considere o seguinte modelo para dados anuais da economia portuguesa, de 1970 a 2010,
onde cpriv representa o consumo das familias, rend o seu rendimento disponivel e abril,
CEE e euro sao varidveis dummy com valor unitdrio a partir de 1974, de 1986 e de 2002,
respectivamente:

cprive = Bo + 61 abrily + 02 CEE; + 03 euror + 51 rends + uz.
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Entao:

|:| como cpriv “tem uma tendéncia’, a nao inclusao de um termo de tendéncia deterministica
implica que u; ~ I(1).

|:| como cpriv “tem uma tendéncia”, é prudente incluir um termo de tendéncia como re-
gressor para evitar resultados espurios.

|:| como cpriv pode ter sazonalidade, é prudente incluir as dummies sazonais.

[ ] o modelo incorre na “armadilha das varidveis artificiais”.

Considere um modelo de regressao genérico, yr = Bo+ 51 a1+ .. +0 Topt+ue, t =1,2,...,n,
e a sua utilizagdo para prever y,+1. Entdo, o erro-padrao do erro de previsao (se(é,+1)) tem
dois componentes porque:

|:| por hipétese, nao hé correlacao entre os erros do modelo e os regressores.
[ ] Var(u;) também tem 2 componentes.
|:| a variancia dos estimadores OLS tem uma componente de tendéncia.

|:| a incerteza de previsao é sempre a dobrar.

(2.5) Suponha que (y,zt) ~ CI(1,1) e considere o modelo
Yyt =0+ ay—1+ ozt + 0121 e

com a < 1 e e ~iid(0,0?).
Mostre que este modelo se pode escrever na forma de modelo de correccao de erros (MCE)
e explicite a expressao do pardmetro de cointegracao.




13. (2.5) Pretende-se analisar o comportamento de longo prazo da série do logaritmo do PIB
(LIPB) de um pais da zona euro com dados anuais de 1952 a 2010. Para esse efeito,
estimaram-se as quatro equagoes da pagina seguinte, onde o prefixo “D” representa o opera-
dor A (DLPIB; = A LPIB;). Formalizando devidamente e justificando cuidadosa-

mente a escolha da equacao, retire a conclusao apropriada.

Dependent Variable: DLPIB

Method: Least Squares

Sample (adjusted): 1955 2010

Included observations: 56 after adjustments

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
C 0.640332 0.346782 1.846498 0.0705
LPIB(-1) -0.236790 0.105496 -2.244532 0.0291
DLPIB(-2) 0.005667 0.133491 0.042456 0.9663
DLPIB(-1) -0.565604 0.147998 -3.821702 0.0004

Dependent Variable: DLPIB
Method: Least Squares
Sample (adjusted): 1954 2010

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
C 0.568178 0.337831 1.681839 0.0984

LPIB(-1) -0.201394 0.100852 -1.996927 0.0509

DLPIB(-1) -0.573056 0.108669 -5.273406 0.0000

Dependent Variable: DLPIB
Method: Least Squares
Sample (adjusted): 1955 2010

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
C 0.003729 0.382315 0.009753 0.9923
T 0.030879 0.010031 3.078470 0.0033
LPIB(-1) -0.353031 0.104858 -3.366748 0.0015
DLPIB(-1) -0.565722 0.137234 -4.122308 0.0001
DLPIB(-2) -0.035753 0.124511 -0.287147 0.7752

Dependent Variable: DLPIB
Method: Least Squares
Sample (adjusted): 1954 2010

Variable Coefficient Std. Error t-Statistic Prob.
C 0.089731 0.387569 0.231523 0.8178
T 0.022296 0.009804 2.274097 0.0270

LPIB(-1) -0.273402 0.102198 -2.675220 0.0099

DLPIB(-1) -0.552127 0.105104 -5.253147 0.0000
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